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Prologo

La escritura académica es la practica central en la construccion vy
transmision del conocimiento. A través de ella se forman identidades
disciplinares, se consolidan comunidades de investigacion y se proyecta el
pensamiento critico. Hoy, sin embargo, esa practica se ve transformada por
un nuevo actor, la inteligencia artificial. Las herramientas capaces de
generar, analizar o sugerir texto introducen una mediacion inédita entre el
pensamiento vy Ia palabra escrita, obligandonos a reconsiderar los
fundamentos mismos de la autoria, la creatividad y la responsabilidad
intelectual.

En este libro, Redaccion académica asistida por IA: limites, potencial vy
responsabilidad, proponemos un recorrido que combina la reflexion tedrica
con la orientacion practica. Nuestro objetivo es analizar como la inteligencia
artificial modifica las practicas de escritura vy, al mismo tiempo, ofrecer
estrategias concretas para un uso etico y pedagogico de estas tecnologias.
No pretendemos ofrecer un manual de uso niun alegato a favor o en contra
de la inteligencia artificial. Nuestro propdsito es reflexionar sobre como
estas herramientas inciden en Ia ensenanza, el aprendizaje v la produccion
de textos académicos. Analizamos su potencial para ampliar la
accesibilidad, mejorar la precision expresiva y fomentar nuevas formas de
colaboracion intelectual, pero también sefalamos sus limites éticos,
epistemoldgicos y pedagdgicos.

LairrupciondelalAenlaredaccion académica no solo modifica las practicas
de escritura, redefine los modos en que pensamos, aprendemos vy
validamos el conocimiento. Nos plantea preguntas urgentes sobre la
agencia del autor, la veracidad de la informacion, la transparencia de los
procesos y la equidad en el acceso a la tecnologia. Es nuestra
responsabilidad, como comunidad académica, abordar estos desafios con
una mirada informada.

Este libro es, ante todo, una invitacion al dialogo. Creemos que Ia
inteligencia artificial puede ser una aliada valiosa si se integra con
conciencia de sus implicaciones y con respeto por los principios gque
sustentan la labor intelectual.



Resumen

Este libro examina el impacto de la inteligencia artificial generativa en la
escritura académica, con especial atencion a sus implicancias cognitivas,
discursivas, técnicas y éticas. A partir de una revision critica de literatura
especializada, la obra analiza el rol de la inteligencia artificial como
herramienta de asistencia en la produccién de textos cientificos. El foco se
sitUa en comprender como estos sistemas procesan informacion, generan
texto y condicionan las practicas de autoria, asi como en identificar sus
limitaciones técnicas y los riesgos asociados a su uso acritico. El libro
desarrolla una arquitectura conceptual que permite diferenciar entre
asistentes generales v herramientas especializadas, abordando
problematicas como el plagio y el autoplagio asistido por inteligencia
artificial, latransparencia en el uso de estas tecnologias y Ia responsabilidad
compartida entre autores, revisores vy editores. Asimismo, se discuten
cuestiones vinculadas al mérito acadéemico, la creatividad v la evaluacion
del trabajointelectual en contextos mediados por sistemas automatizados.
Desde una perspectiva aplicada, |a obra explora usos concretos de la
inteligencia artificial en la redaccion académica, incluyendo Ia
reformulacion y mejora del estilo, |a deteccion de errores linguisticos, |a
generacion de borradores, resimenes y esquemas, la traduccion y la
automatizacion de tareas repetitivas. Finalmente, se proponen
orientaciones practicas para integrar estas herramientas de manera
responsable en Ias distintas secciones del manuscrito cientifico, mediante
el uso reflexivo de prompts vy recursos especializados, promoviendo
practicas de escritura coherentes con los principios de integridad
académica y rigor intelectual.

Palabras clave: autoplagio asistido por IA, inteligencia artificial generativa,
modelos de lenguaje a gran escala, LLMs, token.



Abstract

This book examines the impact of generative artificial intelligence on
academic writing, with particular attention to its cognitive, discursive,
technical, and ethical implications. Drawing on a critical review of
specialized literature, the work analyzes the role of artificial intelligence as
an assistive tool in the production of scientific texts. The focus lies on
understanding how these systems process information, generate text, and
shape authorship practices, as well as on identifying their technical
limitations and the risks associated with their uncritical use. The book
develops a conceptual framework that distinguishes between general-
purpose assistants and specialized tools, addressing issues such as Al-
assisted plagiarism and self-plagiarism, transparency in the use of these
technologies, and shared responsibility among authors, reviewers, and
editors. It also discusses questions related to academic merit, creativity,
and the evaluation of intellectual work in contexts mediated by automated
systems. From an applied perspective, the work explores concrete uses of
artificial intelligence in academic writing, including stylistic revision and
enhancement, detection of linguistic errors, generation of drafts, abstracts,
and outlines, translation, and the automation of repetitive tasks. Finally,
the book proposes practical guidelines for the responsible integration of
these tools across the different sections of the scientific manuscript,
through the reflective use of prompts and specialized resources, fostering
writing practices consistent with the principles of academic integrity and
intellectual rigor.

Keywords: Al-assisted self-plagiarism, generative artificial intelligence,
large language models, LLMs, token.



Introduccioén

La irrupcion de la inteligencia artificial generativa en los entornos
académicos ha introducido transformaciones significativas en las practicas
de lectura, escritura y produccion del conocimiento. En particular, el uso de
sistemas de asistencia basados en modelos de lenguaje plantea nuevos
escenarios cognitivos, discursivos y éticos que afectan de manera directa a
la escritura académica, sus normas, sus procesos \ sus criterios de
evaluacion. Este libro aborda dichas transformaciones desde una
perspectiva analitica y aplicada, orientada a comprender tanto las
posibilidades como los limites del uso de la inteligencia artificial en la
redaccion cientifica.

La obra se apoya en una revision critica de literatura reciente, lineamientos
editoriales, marcos éticos y desarrollos técnicos relevantes, no con el
objetivo de presentar resultados de investigacion empirica, sino de
sustentar conceptualmente una reflexion sistematica sobre el rol de la
inteligencia artificial como herramienta de asistencia. A lo largo de los
capitulos se examinan los fundamentos técnicos de la IA generativa, sus
implicancias en términos de autoria, plagio, mérito académico vy
responsabilidad compartida, asi como los riesgos asociados a su Uuso
acritico o indiscriminado.

Asimismo, el libro ofrece un enfoque practico orientado a la integracion
responsable de estas herramientas en el proceso de escritura cientifica. Se
analizan usos concretos en la elaboracion de resimenes, introducciones,
métodos, resultados v discusiones, acompanados de ejemplos de prompts
vy recomendaciones operativas. De este modo, |a obra busca proporcionar
criterios claros para un uso ético, transparente y eficaz de la inteligencia
artificial, contribuyendo al desarrollo de practicas de escritura académica
acordes con los desafios contemporaneos.



Escritura académicaenlaeradela
inteligencia artificial

La escritura académica constituye una practica social vy cultural
historicamente mediada por tecnologias. Desde los soportes manuscritos
hasta los entornos digitales contemporaneos, Ia produccion del texto
acadéemico ha evolucionado en funcion de los instrumentos disponibles
para registrar, organizar vy transmitir el conocimiento. La historia de la
escritura universitaria y cientifica puede leerse, en este sentido, como una
historia de mediaciones técnicas que han configurado tanto la forma del
texto como su funcion dentro de las comunidades de saber.

En la tradicion manuscrita, la escritura se concebia como una extension
corporal e intelectual del autor. El acto de redactar implicaba lentitud,
reiteracion y un control estrecho del discurso, favorecido por la
materialidad del soporte. Cuadernos, borradores y anotaciones marginales
formaban parte del proceso de construccion textual, y el gesto fisico de
escribir condicionaba la temporalidad de la reflexion y la relacién subjetiva
con el texto (Oshima & Hogue, 2007).

La invencion de la imprenta transformo de manera decisiva el estatuto de
la escritura académica. Los textos dejaron de ser objetos singulares para
convertirse en productos reproducibles y expuestos a la critica publica. La
estandarizacion tipografica introdujo normas de legibilidad y presentacion
del saber que favorecieron la consolidaciéon de géneros académicos y
formatos de publicacion, y reforzaron la dimension institucional de la
escritura como mecanismo de legitimacion del conocimiento (Simon, 2022).

La mecanografia introdujo una nueva mediacion técnica al separar
fisicamente el gesto del trazo. La sustitucion de la huella manuscrita por
caracteres uniformes reforzd la dimension formal de Ia escritura académica
v agilizd la produccion textual. Al mismo tiempo, esta mecanizacion
permitid practicas mas sistematicas de revision y edicion, y modifico la
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percepcion del documento como un producto facilmente corregible vy
reproducible (Lyons, 2021).

La incorporacion de los procesadores de texto en la mitad del siglo XX
profundizd estas transformaciones. La digitalizacion del texto flexibilizo la
escritura vy la reescritura, posibilitando multiples versiones, correcciones
instantaneas y reorganizaciones estructurales. El texto dej6 de concebirse
como un objeto estable para convertirse en un flujo editable, lo que alterd
la temporalidad del proceso de redaccion vy la nocién de version definitiva
del escrito (Heilmann, 2023).

El entorno digital amplidé ademas las posibilidades de busqueda, citacion vy
gestion de informacion. Las bases de datos en linea, los gestores
bibliograficos y los editores colaborativos introdujeron formas de escritura
conectada vy distribuida, integrando la produccidon académica en redes
globales de informacion. En este contexto, la autoria se volvio
progresivamente colectiva v el texto pasé a concebirse como parte de un
entramado de fuentes interdependientes (Pierazzo, 2016).

La incorporacion de herramientas automaticas de correccion ortografica y
gramatical marco el inicio de una asistencia técnica directa sobre Ia
produccion textual. Estos sistemas no intervenian en el contenido, pero
comenzaron a mediar en la forma v el estilo del discurso, garantizando la
conformidad con normas lingUisticas y editoriales y contribuyendo a la
homogeneizacion de ciertos estandares de escritura académica (Leacock et
al.,, 2022).

El avance de los sistemas digitales condujo posteriormente a la
automatizacion de tareas documentales vy analiticas. Los programas de
busqueda semantica, las plataformas de revision por pares en linea vy los
detectores de similitud textual ampliaron el papel de los algoritmos en |a
validacion del conocimiento escrito. La escritura académica paso asi a
coexistir con procesos automaticos de evaluacion, clasificacion vy
recomendacion que influyen en la visibilidad v la circulacién de los textos
(Duin & Pedersen, 2021; Strobl et al., 2019).

El surgimiento de la inteligencia artificial generativa representa una nueva
fase en esta trayectoria tecnologica. A diferencia de los sistemas
anteriores, las herramientas de IA no se limitan a asistir o corregir, sino que
son capaces de producir textos originales. Su irrupcion obliga a
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reconsiderar la escritura académica como un proceso compartido entre
humanos y sistemas automatizados, en el que el grado vy la naturaleza de la
participacion técnica varian segun el uso.

Estas transformaciones han tenido consecuencias en |3 organizacion
institucional del conocimiento. Cada tecnologia ha modificado las
condiciones de produccion, distribucion vy legitimacion del discurso
académico. La digitalizacion, y mas recientemente la automatizacion, han
multiplicado las modalidades de publicacién, acelerado los ritmos de
difusion y reconfigurado los criterios de autoridad textual (Osadci-Baciu &
Zbuchea, 2024).

En conjunto, la historia de la escritura académica muestra que cada
innovacion tecnoldgica ha redefinido la relacion entre pensamiento,
lenguaje y medio. La inteligencia artificial se inscribe en esta continuidad
historica, aunque intensifica |la dependencia entre conocimiento v
tecnologia. Comprender esta evolucion permite situar la escritura asistida
por |IA dentro de un marco de transformaciones constantes, en el que el
texto académico continda siendo el principal vehiculo de legitimacion vy
transmision del saber.

Transformaciones cognitivas y discursivas

El proceso de redaccion académica se concibe como una actividad cognitiva
compleja que articula planificacion, formulacién vy revision (Bracewell,
1980). La incorporacion de herramientas de inteligencia artificial modifica
las condiciones en que se produce el texto y |as operaciones mentales que
intervienen en su elaboracidon. La escritura deja de depender
exclusivamente de la memoria, la inferencia o la reflexion individual, v se
desarrolla en interaccion con sistemas automatizados que ofrecen
sugerencias, completan frases vy proponen estructuras discursivas (Tsao &
Nogues, 2024).

En los modelos tradicionales de escritura, el pensamiento y la produccion
textual seguian un curso relativamente lineal, el autor concebia una idea, Ia
organizaba en un esquema vy |a trasladaba al texto mediante sucesivas
versiones. Con la mediacion digital, este modelo se volvid progresivo vy
simultaneo, de modo que las fases de ideacién, composicion y revision
comenzaron a entrelazarse (Kim et al., 2023). Las herramientas de IA
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intensifican esta simultaneidad al introducir una retroalimentacion
inmediata que influye en el curso mismo del pensamiento. El autor
interactia con un entorno que responde, anticipa y reformula,
transformando la naturaleza reflexiva del acto de escribir.

Desde una perspectiva cognitiva, la escritura asistida por IA redistribuye las
funciones entre el sujeto v Ia herramienta. Operaciones que antes exigian
un esfuerzo mental sostenido, como la generacion de ejemplos, la
blisqueda de alternativas |éxicas o l|a organizacion preliminar de
argumentos, pueden ser delegadas en el sistema. Esta redistribucion
modifica la carga cognitiva del escritor vy desplaza la atencion hacia la
evaluacion, seleccion y ajuste de las respuestas ofrecidas por el modelo
(GKintoni et al., 2025).

La redistribucion de tareas también afecta la temporalidad del proceso de
escritura. La posibilidad de obtener resultados instantaneos altera el ritmo
de elaboracién del pensamiento y reduce los intervalos de reflexion entre la
idea y su formulacion textual. Mientras que la escritura manual o
mecanografiada implicaba un tiempo de elaboracion mas lento, la
interaccion con sistemas de IA promueve un flujo continuo de generacion
textual. Esta aceleracion puede incrementar la productividad, pero también
incidir en la profundidad del razonamiento y en la cohesidon argumentativa
del texto (Khalifa & Albadawy, 2024).

La mediacion algoritmica influye asimismo en las estrategias de
planificacion. Las herramientas de IA permiten organizar esquemas,
sintetizar fuentes y proponer estructuras argumentativas a partir de
descripciones breves. La fase inicial de |a escritura deja asi de depender
exclusivamente del conocimiento previo del autor vy se apoya en la
capacidad del sistema para identificar patrones tematicos v discursivos a
partir de grandes volimenes de datos (Von Stecher, 2025).

Durante la textualizacion, la IA interviene en |a eleccion del vocabulario, la
formulacion sintactica vy Ia coherencia estilistica. Los modelos de lenguaje
introducen una regularidad discursiva basada en la probabilidad vy Ia
frecuencia de uso, lo que tiende a homogeneizar los registros linguisticos.
Aungue esta estandarizacion puede mejorar la claridad y la correccion
formal, también puede limitar la diversidad expresiva y la experimentacion
retorica propias de algunas tradiciones académicas. El discurso resultante
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tiende a alinearse con patrones dominantes de redaccion cientifica vy
técnica (Durt & Fuchs, 2024; Jiang & Hyland, 2025).

En el plano discursivo, la presencia de la IA afecta la organizacion
argumentativa. La capacidad del sistema para proponer enunciados
completos y secuencias l6gicas favorece la coherencia formal, pero puede
reducir la variabilidad en la construccion de la argumentacion. Los textos
producidos o revisados con apoyo algoritmico muestran con frecuencia
estructuras mas predecibles, centradas en la exposicion clara v lineal de
informacion, en detrimento de la ambigledad, la duda o la contradiccion,
elementos que también forman parte del pensamiento académico
(Macagno, 2021; Prakash et al., 2025).

La interaccidn con sistemas automatizados da lugar a una forma de
cognicion extendida, en la que el procesamiento de la informacion se
distribuye entre el sujeto vy la maquina. La escritura deja de ser una actividad
exclusivamente mental para convertirse en un proceso hibrido, en el que la
mente humana colabora con un entorno inteligente que aporta
sugerencias, reformulaciones vy sintesis (Liu & Fu, 2024). Esta configuracion
modifica la nocion de competencia escritural, que ya no se limita al dominio
dellenguaje, sino que incluye la capacidad de gestionar de manera reflexiva
la interaccion con sistemas de generacion textual.

La revision, etapa central del proceso de redaccion, también experimenta
cambios significativos. Los asistentes de IA ofrecen retroalimentacion
continua sobre gramatica, estilo y estructura argumentativa, integrando la
revision al acto mismo de escribir. Esta inmediatez facilita la mejora técnica
del texto, pero puede reducir la distancia critica necesaria para evaluar la
coherencia conceptual vy la solidez del argumento (Vu & Vu, 2025).

ElusodelalAintroduce ademas una dimension metacognitiva especifica: la
conciencia sobre el grado de intervencion algoritmica en el texto. El autor
debe valorar en qué medida las sugerencias del sistema reflejan su
intencion comunicativa y como equilibrar la contribucién humana con la
automatizada. Este monitoreo exige habilidades de control v reflexion que
adquieren un papel central en contextos de escritura parcialmente
automatizados (Levin et al., 2025).

Desde la perspectiva de la comunicacion académica, la mediacion
algoritmica refuerza convenciones de objetividad, neutralidad vy precision,
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valores tradicionales del discurso especializado (Hyland, 2014). Sin
embargo, esta orientacion puede conducir a una uniformidad estilistica que
reduzca la pluralidad de enfoquesy la presencia de la voz autoral. El desafio
consiste en sostener la diversidad discursiva dentro de entornos que
promueven la optimizacion y la estandarizacion del lenguaije.

La relacion entre texto vy contexto también se ve afectada. Los sistemas de
IA operan sobre corpus amplios que reflejan patrones historicos v
culturales especificos, lo que implica que sus sugerencias reproducen
tendencias dominantes de determinadas disciplinas, idiomas o tradiciones
editoriales. En consecuencia, la escritura asistida puede reforzar sesgos
preexistentes en la produccién académica global (Carobene et al., 2024).

El proceso de redaccion asistida redefine, en suma, el papel del autor como
mediador entre conocimiento v tecnologia. La capacidad de producir texto
depende no solo del dominio lingulistico, sino también de Ia aptitud para
orientar criticamente el funcionamiento de sistemas automatizados hacia
objetivos académicos especificos. La competencia escritural incluye hoy la
comprension de los limites, sesgos v posibilidades de los modelos de 1A
utilizados como herramientas de apoyo (Cardon et al., 2023).

Qué entendemos por “asistencia”

En los entornos digitales contemporaneos, la escritura asistida por
tecnologias avanzadas introduce mediaciones que complejizan el proceso
de produccion textual. Estas mediaciones no se limitan al apoyo técnico
tradicional, sino que incorporan sistemas capaces de intervenir
activamente en la formulacion linglistica, l1a organizacion del discurso v 1a
elaboracion de secuencias textuales. Comprender qué se entiende por
"asistencia” en contextos automatizados requiere analizar el tipo vy el
alcance de estas intervenciones.

En términos generales, |3 asistencia en |la escritura puede definirse como
una mediacion tecnoldgica que contribuye al desarrollo del texto sin
sustituir la orientacion intelectual ni el control critico del proceso de
produccién (Swarts, 2017). Bajo esta definicion, |a asistencia abarca desde
herramientas de correccion formal hasta sistemas de generacion
automatica de lenguaje. La diferencia entre estas modalidades no reside
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anicamente en su complejidad técnica, sino en su capacidad para producir
material textual que el usuario no redacta directamente.

Las formas actuales de asistencia automatizada se caracterizan por su
potencial para generar propuestas linglisticas completas (frases, parrafos
o estructuras discursivas) que pueden ser aceptadas, modificadas o
descartadas por el autor. Esta capacidad introduce una dinamica en la que
el texto emerge de la interaccion continua entre decisiones humanas vy
operaciones algoritmicas, vy en Ia que la asistencia deja de ser un soporte
pasivo para convertirse en un componente activo del proceso discursivo.

En este marco, resulta pertinente distinguir distintos niveles de
intervencion. Cuando el sistema actla sobre aspectos formales, como |a
correccion gramatical o el ajuste estilistico, I3 asistencia cumple una
funcién instrumental. En cambio, cuando propone reformulaciones,
ejemplos o desarrollos argumentativos, la intervencion adquiere un
caracter sustantivo, al incidir directamente en la configuracion del discurso
(Lund & Naheem, 2024).

Los sistemas automatizados que intervienen en la escritura operan sin
comprension semantica ni intencidn comunicativa. Su funcionamiento se
basa en calculos probabilisticos derivados de grandes corpus textuales, lo
qgue les permite producir secuencias linguisticas plausibles desde el punto
de vista formal. La coherencia resultante es estadistica y no conceptual, lo
que establece limites claros a la fiabilidad y profundidad del contenido
generado (Mazzi, 2024).

La asistencia automatizada introduce ademas exigencias especificas de
transparencia en el proceso de produccion textual. Dado que estas
herramientas pueden influir en la seleccion de conceptos, |a estructura del
argumento o el tono del texto, su uso constituye una mediacion relevante
que forma parte del contexto de elaboracion del documento. Reconocer
esta mediacion resulta necesario para comprender como se construye el
discurso académico y como se articulan las decisiones que lo configuran.

Desde una perspectiva epistemologica, la asistencia automatizada
incorpora una nueva capa en la produccion del conocimiento escrito. La
escritura no solo comunica resultados, sino que participa en su
formulacion. Cuando un sistema interviene en la redaccion, puede orientar
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el desarrollo discursivo, favorecer ciertas formulaciones y restringir otras,
influyendo indirectamente en la representacion del saber (Shin, 2025)

En términos operativos, definir la asistencia implica establecer limites
claros entre apoyo legitimo y sustitucion indebida. El uso de sistemas
automatizados para mejorar la claridad, organizar informacion o explorar
alternativas expresivas resulta compatible con practicas académicas
responsables, siempre que exista revision y control del proceso. En cambio,
la delegacion de la elaboracion conceptual, la interpretacion de datos o la
formulacién de conclusiones excede el ambito de la asistencia vy
compromete la integridad del trabajo académico (Fauziah et al., 2025).

Desde una perspectiva ética, el uso de herramientas automatizadas en la
escritura exige preservar la integridad del proceso intelectual (Wiwanitmkit
& Wiwanitkit, 2024). Esto implica verificar la informacion generada, evaluar
su pertinenciay evitar la incorporacion acritica de contenido producido por
el sistema. La asistencia se concibe asi como un recurso que amplia las
posibilidades del trabajo intelectual, sin sustituir el juicio humano.

Por tanto, la asistencia en contextos automatizados puede entenderse
como una extension técnica del proceso de escritura que introduce nuevas
formas de mediacion discursiva. Su integracion en la practica académica
requiere criterios claros sobre el alcance de la intervencion, mecanismos de
supervision critica y practicas de transparencia que permitan aprovechar
las capacidades de los sistemas automatizados sin desdibujar los principios
gue sostienen la produccion del conocimiento academico.
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Inteligencia artificial generativa

Los modelos de lenguaje de gran escala (LLMs) constituyen hoy la aplicacion
mas visible de |a inteligencia artificial generativa en el ambito textual. Su
funcionamiento se orienta a predecir secuencias linglisticas —palabras,
fragmentos o caracteres— a partir de un contexto de entrada, con el
objetivo de producir salidas coherentes y gramaticalmente aceptables, sin
que elloimplique comprension consciente del significado. En este marco, 13
“competencia” del modelo se expresa como capacidad de continuidad
textual, no como interpretacion semantica niintencionalidad comunicativa.
(Barreto et al., 2023; Contreras Kallens et al., 2023).

El desempefo de un LLM depende de dos condiciones estructurales: (a) la
escala vy diversidad de datos utilizados en su entrenamiento vy (b) Ia
capacidad del modelo, comUnmente aproximada por el ndmero de
parametros ajustables. Durante el entrenamiento, el sistema se expone a
grandes volimenes de texto —libros, articulos, paginas web y otros
corpus— a partir de los cuales identifica regularidades estadisticas en la
frecuencia, coocurrencia y orden de las unidades lingUisticas. El
"aprendizaje”, por tanto, consiste en capturar patrones de distribucion vy
convertirlos en un mecanismo de prediccion eficiente (Barreto et al., 2023).

A nivel técnico, el entrenamiento se realiza mediante procedimientos de
optimizacion matematica que ajustan millones o miles de millones de
parametros para minimizar el error de prediccion. Este ajuste se
implementa con métodos de retropropagacion y funciones de perdida, lo
que permite que el modelo reduzca sistematicamente su desviacion frente
a los ejemplos observados. El proceso mejora la consistencia formal de la
generacion, pero no introduce comprension conceptual, deliberacion ni
juicio critico (Naveed et al., 2025; Long et al., 2025).

En términos funcionales, el LLM no “almacena” conocimiento del modo en
que lo hace un agente humano. Su comportamiento se deriva de
representaciones probabilisticas inducidas a partir de datos textuales; por
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ello, la calidad aparente de sus respuestas se explica por la consistencia
estadistica del entrenamiento y por su habilidad para recombinar patrones
de manera plausible. Esto aclara un punto decisivo, el aumento de escala
mejora el rendimiento en tareas linguisticas, pero no garantiza veracidad ni
comprension, porque el sistema opera sobre correlaciones y regularidades
del corpus (Contreras Kallens et al., 2023).

La unidad operativa del procesamiento en muchos LLMs es el token,
entendido como una segmentacion del texto en unidades discretas
(palabras, subpalabras o caracteres). Esta discretizacion permite calcular
probabilidades condicionales sobre secuencias y sostener el modelo
estadistico del lenguaje que organiza la generacion (Gloeckle et al., 2024).

Finalmente, el entrenamiento general suele complementarse con
estrategias de ajuste fino (fine-tuning), mediante las cuales el modelo se
especializa en dominios o tareas concretas (p. ej., redaccién académica,
programacion, traduccion). El ajuste fino no reemplaza los patrones
generales aprendidos inicialmente, sino que reorienta el desempeno hacia
objetivos especificos mediante datos seleccionados o etiquetados.
(Srinivasan et al., 2024).

Arquitectura conceptual

El rendimiento de los LLMs se sostiene en una arquitectura que organiza el
flujo de informacion en capas jerarquicas de representacion, donde cada
nivel transforma la entrada y contribuye a Ia prediccion de |a siguiente
unidad linguistica. Comprender esta arquitectura no supone detallar cada
componente técnico, sino identificar los elementos conceptuales minimos
que explican su capacidad generativa vy sus limites. (Raiaan et al., 2024).

En primer lugar, |a tokenizacidon segmenta la cadena textual en unidades
computables. Esta operacion no es neutral, ya que la forma de
segmentacion incide en la granularidad con |a que el modelo representa el
lenguaje vy, por tanto, en la manera en que generaliza patrones (Otani et al,,
2020; Gloeckle et al., 2024).

En segundo lugar, cada token se convierte en una representacion numerica
mediante embeddings, vectores en un espacio multidimensional que
permiten capturar proximidades vy relaciones entre unidades lingUisticas.
Estas representaciones hacen posible que el modelo compare tokens,
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detecte asociaciones y sostenga inferencias estadisticas sobre continuidad
textual (Otani et al., 2020).

En tercer lugar, el modelo procesa esas representaciones a travées de
multiples capas, en las que se identifican patrones de complejidad
creciente: desde dependencias sintacticas hasta regularidades discursivas.
En este punto operan los mecanismos de atencion, que ponderan qué
partes del contexto deben influir mas en |la prediccion actual. La atencién
permite manejar dependencias a largo alcance y contribuye a mantener
continuidad tematica, referencias internas y estructura global del texto,
dentro de las restricciones del contexto disponible (Long et al., 2025).

Para mejorar su desempeno vy evitar que “memorice” sin generalizar, el
entrenamiento incorpora técnicas de regularizacion, orientadas a reducir el
sobreajuste v aumentar |la robustez del modelo en contextos no vistos
durante el aprendizaje. Este componente es relevante porque la capacidad
de generar texto plausible no depende solo de |a escala, sino también de I3
estabilidad del comportamiento ante variaciones del contexto de entrada.
(zhang et al., 2024).

Como base de entrenamiento, muchos LLMs se apoyan en aprendizaje no
supervisado sobre corpus masivos sin etiquetas, lo que permite capturar
estructuras sintacticas y regularidades de uso sin intervencion humana
directa en la categorizacion. Esta etapa explica por qué los modelos
adquieren sensibilidad a patrones linglisticos generales y pueden
adaptarse a multiples registros cuando el contexto lo solicita. (Aharoni &
Goldberg, 2020; Naveed et al., 2025).

Coémo la IA procesa informacion y genera texto

La generacion de texto en un LLM se activa a partir de un prompt, entendido
como el contexto inicial suministrado por el usuario. Este contexto no
"ordena” al modelo en sentido humano, pero si delimita el espacio de
continuidad estadistica desde el cual se calcularan las predicciones. Por ello,
la calidad de |a salida depende en gran medida de la precision, restricciones
vy formato incluidos en el prompt. (Nguyen et al., 2025).

Una vez ingresado el prompt, el modelo inicia un proceso iterativo: predice
un siguiente token, lo incorpora a la secuencia vy recalcula probabilidades
condicionadas por el nuevo contexto. Este ciclo se repite hasta alcanzar un

20



criterio de detencion (longitud, instruccién o limite técnico). La coherencia
resultante se sostiene en regularidades aprendidas y en el manejo del
contexto disponible; no proviene de verificacion conceptual del contenido
ni de evaluacion de su verdad (Contreras Kallens et al.,, 2023; Long et al,,
2025).

La eleccion del siguiente token puede seguir estrategias mas o menos
conservadoras. En configuraciones deterministas, se selecciona la opcion
mas probable; en configuraciones con muestreo controlado (p. ej., top-k), se
introduce variacién para producir respuestas menos previsibles. Estas
decisiones afectan el estilo, el nivel de exploracion discursiva y Ia
estabilidad del texto producido, y ayudan a explicar por qué el mismo
prompt puede generar salidas distintas en ejecuciones diferentes. (Nguyen
etal., 2025).

Dado que el modelo reproduce patrones presentes en los datos de
entrenamiento, puede imitar registros académicos, técnicos o narrativos
cuando el prompt lo orienta. Sin embargo, esta adecuacion formal no
equivale a rigor epistémico: la correccion gramatical y la coherencia
superficial pueden coexistir con imprecisiones, inferencias débiles o
afirmaciones no verificadas, precisamente porque el sistema no evalda la
solidez del contenido desde criterios disciplinares. (Barreto et al., 2023,
Contreras Kallens et al., 2023).

En contextos académicos, los prompts detallados —con delimitacion de
proposito, audiencia, estructura vy restricciones— tienden a reducir
ambigledades vy a producir resultados mas alineados con los objetivos del
autor. Asimismo, el uso efectivo suele ser iterativo: el usuario revisa, ajusta
instrucciones vy corrige desviaciones. Esta dinamica resalta que Ia
generacion por LLM debe entenderse como un proceso de asistencia: el
modelo propone secuencias plausibles, pero la responsabilidad por la
validez, pertinencia y rigor del texto permanece en el agente humano que
decide, verifica y edita. (Naveed et al., 2025; Srinivasan et al., 2024).

Limitaciones técnicas relevantes para autores

Los modelos de lenguaje de gran escala presentan limitaciones técnicas que
inciden directamente en su uso en la escritura académica. Estas
limitaciones no son marginales ni excepcionales, sino inherentes a sumodo
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de funcionamiento, y afectan aspectos centrales como la veracidad del
contenido, la neutralidad discursiva y la coherencia conceptual.
Comprenderlas resulta indispensable para integrar Ia inteligencia artificial
generativa de manera informada y controlada en practicas académicas.

Una de las limitaciones mas relevantes es el fendmeno conocido como
hallucinations, que se refiere a la generacion de informacion incorrecta,
imprecisa o directamente inventada que el modelo presenta con apariencia
de afirmacion factual (Maleki et al.,, 2024). Dado que los LLMs producen
texto a partir de regularidades estadisticas y no disponen de mecanismos
internos de verificacion, la coherencia gramatical o discursiva del
enunciado no garantiza su validez. En contextos académicos, esta
caracteristica adquiere especial relevancia, ya que puede derivar en errores
conceptuales, referencias inexistentes o conclusiones infundadas si el
contenido generado se incorpora sin revision critica.

Otra limitacion estructural se relaciona con los sesgos de entrenamiento.
Los LLMs reproducen patrones presentes en los corpus con los que fueron
entrenados, incluidos sesgos culturales, lingUisticos, geograficos, de
género o disciplinares. Estos sesgos pueden manifestarse de forma sutil,
por ejemplo, en la seleccion de ejemplos, en la formulacion de
generalizaciones o en la priorizacion de determinadas perspectivas tedricas
(Hall 8 Ellis, 2023). La presencia de sesgos no es un defecto accidental, sino
una consecuencia directa de la composicion vy representatividad de los
datos de entrenamiento, lo que exige una intervencion humana consciente
para su identificacion y mitigacion.

Las restricciones asociadas al manejo del contexto constituyen otra
limitacion significativa. Aunque los LLMs pueden generar textos extensos,
su capacidad para mantener coherencia a largo plazo esta condicionada por
la longitud del contexto disponible y por los mecanismos internos de
atencion. En interacciones prolongadas, el modelo puede perder
informacion previa, introducir contradicciones o desviarse del foco
tematico inicial. Esta limitacion afecta de manera directa la elaboracion de
argumentos complejos, la integracion de referencias y la consistencia
interna del texto académico (Walton, 2018).

La pérdida o fragmentacion del contexto también influye en la gestion de
fuentes y conceptos. Si el modelo no recibe informacién explicita sobre
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datos previos, marcos teéricos o referencias especificas, puede producir
afirmaciones genéricas o confundir nociones relacionadas Ferrero Guillén
8 Breckwoldt Jurado, 2023). Esto refuerza la necesidad de prompts
cuidadosamente formulados y de una revision exhaustiva del contenido
generado, especialmente cuando se trabaja con literatura especializada.

Asimismo, los LLMs pueden incurrir en sobregeneralizaciones, aplicando
patrones aprendidos de forma excesiva a casos particulares. Este
comportamiento puede generar analisis aparentemente soélidos que, sin
embargo, no se ajustan a contextos especificos, estudios de caso o
delimitaciones metodolégicas precisas (llievski et al., 2025). En el ambito
académico, donde el rigor depende a menudo de |a atencion al detalle y a
las excepciones, esta tendencia representa un riesgo relevante.

Otra limitacion fundamental es |a ausencia de verificacidon externa durante
la generacion del texto. Los modelos no consultan bases de datos en tiempo
real ni contrastan hechos; toda la informacion producida se deriva del
entrenamiento previo (Gravel et al,, 2023). Como consecuencia, errores,
omisiones o desactualizaciones del corpus pueden reflejarse directamente
en el contenido generado, afectando la coherencia temporal y factual del
texto.

Finalmente, la coherencia logica y argumentativa no esta garantizada por el
simple uso de probabilidades elevadas. La seleccion de tokens basada en
plausibilidad local puede dar lugar a contradicciones internas o a
desarrollos discursivos que carecen de continuidad conceptual. Esta
limitacion se acentla en dominios altamente especializados, donde |a
precision terminoldgica v la consistencia tedrica son condiciones centrales
de la escritura académica (Robertson & Maccarone, 2023).

En conjunto, las limitaciones técnicas de los LLMs delimitan claramente su
papel como herramientas de apoyo y no como agentes auténomos de
produccion académica. El uso responsable de estos sistemas exige
supervision constante, verificacion rigurosa y un control activo por parte
del autor.

Diferencia entre asistentes generales y herramientas especializadas

Los modelos de lenguaje de gran escala pueden distinguirse, desde una
perspectiva funcional, entre asistentes generales y herramientas
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especializadas, segun su proposito, alcance y grado de adaptacion a
dominios concretos. Esta distincion resulta especialmente relevante para
los autores académicos, ya que condiciona la precision, fiabilidad vy
adecuacion disciplinar del contenido generado.

Los asistentes generales son sistemas disefiados para operar en una amplia
variedad de temas y registros. Su entrenamiento se basa en corpus
extensos y heterogéneos, lo que les permite responder a solicitudes
diversas, generar borradores, resumir informacién o reformular textos en
distintos estilos (Karn et al, 2024). Esta amplitud los convierte en
herramientas versatiles para tareas exploratorias, ideacion inicial o apoyo
general a la escritura.

No obstante, esa flexibilidad implica limitaciones en términos de
especializacion. Al no estar optimizados para un dominio especifico, los
asistentes generales pueden presentar imprecisiones conceptuales, uso
inconsistente de terminologia o simplificaciones excesivas cuando se
enfrentan a contenidos altamente técnicos (Karn et al., 2024). En estos
casos, la intervencion del autor resulta indispensable para garantizar la
validez académica del texto producido.

Las herramientas especializadas, por el contrario, estan entrenadas o
ajustadas para tareas y dominios concretos. Su desarrollo se apoya en
corpus seleccionados y validados, lo que mejora la fidelidad terminoldgica,
la coherencia conceptual v la adecuacion a las convenciones propias de
cada disciplina. Esta especializacion permite producir textos mas precisos vy
alineados con estandares académicos especificos (Marquis et al., 2024).

Otra diferencia relevante radica en la integracion de fuentes externas.
Mientras que los asistentes generales operan principalmente sobre el
conocimiento implicito del entrenamiento, muchas herramientas
especializadas incorporan bases de datos, repositorios académicos o
sistemas de actualizacion controlada. Este accesoreduce la probabilidad de
errores factuales y mejora la fiabilidad del contenido generado.

El control de |a salida textual también varia entre ambos tipos de sistemas.
Los asistentes generales priorizan la adaptabilidad y la capacidad de
respuesta ante instrucciones diversas, lo que puede generar variabilidad en
los resultados (Karn et al, 2024). Las herramientas especializadas, en
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cambio, tienden a ofrecer respuestas mas estables dentro de su dominio,
aunque con menor flexibilidad fuera de él (Marquis et al., 2024)..

En la practica académica, la eleccion entre un asistente general y una
herramienta especializada depende del objetivo de la tarea. Para
exploracion conceptual, generacion de esquemas o borradores
preliminares, los modelos generalistas ofrecen rapidez y amplitud. Para la
redaccion de textos académicos finales, informes técnicos o articulos
especializados, las herramientas ajustadas al dominio proporcionan mayor
precision vy coherencia disciplinar.

El uso combinado de ambos enfoques resulta, en muchos casos, una
estrategia eficaz. Un asistente general puede apoyar fases iniciales del
proceso, mientras que una herramienta especializada contribuye a refinar
el contenido, asegurar consistencia terminologica y reducir errores
conceptuales. Este uso complementario permite equilibrar productividad y
rigor, siempre bajo supervision activa del autor.
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Conflictos de autoria

La incorporacion de la inteligencia artificial en la produccion académica
introduce interrogantes sustantivos en torno a la definicion y atribucion de
autoria. La nocion tradicional de autoria cientifica se sustenta en criterios
como la creatividad, la intencionalidad y la responsabilidad sobre el
contenido generado (Li, 2017), elementos que se ven tensionados cuando
intervienen herramientas automatizadas en la redaccion, Ia organizacion
del discurso o incluso en la formulacion preliminar de ideas.

De acuerdo con los lineamientos académicos clasicos, la condicion de autor
implica haber participado de manera activa en la concepcion del estudio, I3
formulacion de hipotesis, el analisis de datos vy |a elaboracion del texto final.
Esta condicion conlleva no solo reconocimiento intelectual, sino también
responsabilidad ética, incluida la validacion de resultados vy |a garantia de
integridad del contenido publicado (Tarkang et al., 2017). Los sistemas de IA
no encajan en esta definicion, dado que carecen de intencionalidad,
conciencia y capacidad de asumir responsabilidad sobre las consecuencias
delainformacion generada.

Cuando la IA se emplea para producir fragmentos textuales o apoyar
procesos de sintesis y redaccion, emerge una tension entre la autoria
humana vy la contribucion algoritmica (Xiao, 2023). El ndcleo del debate no
reside en sila herramienta participa en el proceso, sino en como delimitar la
responsabilidad del autor humano vy en qué medida la intervencion
tecnoldgica debe ser reconocida de forma explicita, sin conferirle estatus
de autor formal.

En este sentido, las directrices de instituciones académicas y editoriales
coinciden en que la autoria debe atribuirse exclusivamente a personas
capaces de asumir responsabilidad intelectual vy ética por el contenido
publicado (Curzer, 2021). Bajo este criterio, los modelos de IA no pueden ser
considerados coautores, independientemente del volumen o la complejidad
del texto que hayan contribuido a generar.

26



La gestion adecuada de estos conflictos requiere establecer criterios claros
sobre la participacion humana en el proceso de escritura. Se recomienda
que toda intervencién automatizada sea objeto de supervision, revision
critica y validacion por parte del autor, quien mantiene |a responsabilidad
final sobre la coherencia, veracidad vy relevancia del contenido integrado en
el manuscrito.

En entornos de autoria mualtiple, la presencia de IA introduce una capa
adicional de complejidad. Cuando varios investigadores colaboran junto con
herramientas automatizadas, resulta necesario distinguir con precision las
contribuciones individuales y documentar la funcion especifica de la IA en
el proceso de produccion textual (Mazzi, 2024). Esta practica reduce el
riesgo de disputas y favorece la transparencia en |3 asignacion de meéritos
académicos.

Una medida ampliamente recomendada consiste en incluir declaraciones
explicitas sobre el uso de herramientas de IA dentro de los manuscritos.
Este procedimiento no solo contribuye a la trazabilidad del proceso de
escritura, sino que también permite a lectores, revisores y editores
comprender el grado de asistencia tecnoldgica implicado en la elaboracion
del texto.

Los conflictos de autoria pueden manifestarse igualmente en fases
preliminares, como la elaboracion de borradores, resimenes o revisiones
de la literatura. Aunqgue la IA puede agilizar |a sintesis de informacion, las
decisiones sobre seleccion de fuentes, estructura argumentativa vy
orientacion conceptual deben recaer en el autor humano, quien define el
sentido v la contribuciéon académica del trabajo.

Desde una perspectiva ética, |a autoria debe reflejar el mérito real vy la
aportacion intelectual de las personas involucradas. Atribuir autoria a un
sistema automatizado contravendria este principio, dado que los modelos
de IA no poseen juicio critico, comprension contextual ni creatividad en el
sentido humano del término (Moffatt & Hall, 2025).

Las practicas de transparencia y correcta atribucion cumplen, ademas, una
funcion protectora de la integridad del conocimiento cientifico. Registrar el
uso de IAy explicar su papel en el proceso de producciéon permite que otros
investigadores evalUen con mayor precision la validez, reproducibilidad vy
confiabilidad de los resultados presentados.
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La autoria responsable implica también asumir la carga de los posibles
errores derivados del uso de herramientas automatizadas. Esto incluye la
verificacion de hechos, referencias y coherencia conceptual, asegurando
que el texto final cumpla con los estandares de calidad cientifica vy ética
profesional (Saxena et al., 2025).

Por esta razon, se recomienda que los equipos de investigacion definan de
manera anticipada los roles y responsabilidades de todos los participantes,
incluyendo la funcién especifica de cualquier sistema de IA utilizado. Esta
planificacién contribuye a prevenir malentendidos, refuerza la rendicién de
cuentas vy garantiza que la autoria humana sea reconocida y atribuida
conforme alas normas académicas vigentes.

En este marco, la resolucion de los conflictos de autoria asociados al uso de
inteligencia artificial descansa en la afirmacién de la responsabilidad
intelectual humana como eje central de |la produccion académica. La IA
puede desempefar un papel instrumental en el proceso de escritura, pero
la autoria continta siendo una atribuciéon inseparable del juicio critico, la
toma de decisionesy la responsabilidad ética que solo las personas pueden
asumir.

Plagio y autoplagio asistido por IA

La incorporacion de sistemas de inteligencia artificial en la escritura
académica ha introducido riesgos especificos en relacion con el plagio y el
autoplagio, que no siempre se manifiestan de forma evidente. Si bien los
modelos generativos no reproducen de manera literal textos existentes, su
funcionamiento puede derivar en formulaciones, estructuras o enfoques
conceptuales cercanos a material previamente publicado.

En este contexto, el plagio asistido por IA se produce cuando el autor
incorpora fragmentos generados por el sistema sin una revision critica ni
una reflexion sobre su procedencia, presentandolos como resultado
exclusivo de su propio trabajo intelectual. Aungue no exista copia directa,
esta apropiacion sin reconocimiento de la mediacion tecnologica
contraviene los principios de integridad académica, en tanto oculta el
origen del contenido y desdibuja la autoria efectiva (Kovari, 2025).

De manera relacionada, el autoplagio asistido por IA surge cuando un
investigador reutiliza textos previamente generados con apoyo de estos
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sistemas, ya integrados en trabajos anteriores, sin indicar que se trata de
material reiterado. Esta practica puede pasar inadvertida, pero adquiere
especial relevancia en escenarios de publicacién multiple o evaluacién por
pares, donde la originalidad constituye un criterio central de valoracion
(Halupa, 2023).

Uno de los factores que intensifican estos riesgos es la capacidad de los
modelos generativos para reproducir patrones discursivos frecuentes en
los datos de entrenamiento. Aunque la coincidencia exacta con textos
especificos sea poco probable, la similitud conceptual o estructural puede
resultar problematica si no se acompana de una atribucion adecuada o de
una aclaracion explicita sobre el uso de herramientas automatizadas
(Halupa, 2023). En este sentido, el problema no se limita al contenido en si,
sino a la ausencia de transparencia en su proceso de produccion.

Frente a este escenario, la documentacion del uso de IA adquiere un papel
central. Aunque los sistemas generativos no pueden considerarse autores,
registrar su intervencion y especificar qué partes del texto han sido
asistidas por herramientas automatizadas contribuye a preservar la
claridad metodolégica y permite a editores y lectores comprender |3
naturaleza real de la contribucién académica (Moffatt & Hall, 2025).

Asimismo, la prevencion del autoplagio requiere mecanismos de
trazabilidad interna. Mantener registros de los borradores generados con
apoyo de IA y de su uso en distintos proyectos facilita la identificacion de
reutilizaciones indebidas y ayuda a garantizar que cada publicacion
mantenga su especificidad y coherencia académica (Halupa, 2023).

Estas practicas individuales deben alinearse, ademas, con las normativas
establecidas por instituciones academicas vy editoriales, que suelen
contemplar de manera explicita tanto el plagio como el autoplagio. Dichas
normas se aplican igualmente al contenido asistido por IA, por lo que el
cumplimiento de los criterios de originalidad vy atribucion no depende del
medio de generacion, sino de la responsabilidad del autor humano.

Cabe senalar que el plagio asistido puede manifestarse también de forma
no intencional. En algunos casos, el modelo propone formulaciones muy
proximas a fuentes existentes, que el autor incorpora sin modificaciones
sustantivas. Para mitigar este riesgo, se recomienda una supervision activa
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del contenido generado y el uso de herramientas de deteccion de similitud
textual como parte del proceso de revision.

A ello se suma otro problema relevante, la generacion de referencias
incorrectas o inexistentes por parte de los sistemas de IA. Incluir este tipo
de citas sin verificacion constituye una forma de plagio indirecto, al atribuir
informacion a fuentes que no pueden ser contrastadas (Acut et al., 2025).
Por esta razon, la comprobacion de las referencias es una tarea ineludible
en cualquier texto asistido por herramientas automatizadas.

Mas alla de las implicaciones técnicas y normativas, el uso opaco de IA
plantea una dimension ética vinculada a la percepciéon dentro de la
comunidad académica. Presentar como exclusivamente humano un texto
producido con asistencia automatizada puede interpretarse como una falta
de honestidad intelectual, con efectos negativos sobre |a credibilidad del
autory la confianza en sus publicaciones.

Asimismo, estas practicas inciden en los procesos de evaluacion del mérito
vy la originalidad. Cuando el contenido generado no es debidamente
supervisado ni contextualizado, se dificulta la correcta atribucion del
trabajo intelectual y se distorsiona la valoracion del conocimiento
producido, afectando la equidad en los sistemas de reconocimiento
académico.

En este marco, laformacion en el uso responsable de la inteligencia artificial
sevuelve un componente necesario del quehacer investigador. Instruir a los
autores en la integracion critica de estas herramientas permite aprovechar
sus ventajas sin comprometer los principios de atribucion, originalidad vy
transparencia que sustentan la comunicacion cientifica.

Transparencia v trazabilidad

La transparencia en el uso de inteligencia artificial durante la produccion de
textos académicos se ha convertido en un principio operativo para
preservar la integridad cientifica (Tang et al., 2024). Declarar de manera
clara cuando y cémo se ha empleado Ia IA permite a lectores, revisores y
editores comprender el alcance real de la mediacion tecnolégica v
distinguirla de la aportacion intelectual humana. Esta claridad resulta
necesaria para asignar responsabilidades sobre el contenido vy evitar
ambigledades en torno a la autoria.
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En estrecha relacion con este principio, la trazabilidad aporta un marco
metodoldgico que permite reconstruir el proceso de redaccion. Consiste en
registrar de forma sistematica las distintas fases de intervencion de la IA,
identificando qué secciones del manuscrito fueron generadas, revisadas o
modificadas con apoyo algoritmico, asi como en conservar versiones
sucesivas de borradores vy los prompts empleados (Mora-Cantallops et al.,
2021). Esta documentacion estructurada facilita auditorias internas vy
permite reproducir el proceso en contextos de evaluacion, revision o
controversia académica.

Un componente clave de la transparencia es |la declaracion explicita del uso
delA dentro del propio manuscrito. Las secciones metodoldgicas o las notas
explicativas ofrecen espacios adecuados para describir el tipo de sistema
utilizado, su funcion especifica y el grado de intervencion en el texto final.
Mas alla de una exigencia ética, esta practica se alinea con estandares
editoriales emergentes que refuerzan la reproducibilidad vy |a claridad en Ia
comunicacion cientifica (Tang et al., 2024).

La trazabilidad cumple, ademas, una funcidon directa en la verificacion del
contenido generado. Dado que los modelos de lenguaje pueden producir
informacion coherente desde el punto de vista discursivo pero incorrecta
en términos factuales, el registro detallado de su intervencidon permite
identificar qué segmentos requieren comprobacion externa y donde se
concentro la supervision del autor humano (Mora-Cantallops et al., 2021).
De este modo, se reduce el riesgo de errores y se refuerza |la solidez del
trabajo publicado.

Este enfoque también facilita el cumplimiento de politicas editoriales vy de
agencias de financiamiento que exigen una descripcion precisa de los
métodos empleados. La conservacion de evidencia sobre el uso de IA
permite demostrar que existieron mecanismos de control y revision,
fortaleciendo la legitimidad del proceso investigador y el cumplimiento de
los requisitos institucionales.

Mas alla de su funcidn normativa, la documentacion sistematica del uso de
IA adquiere un valor formativo. Registrar los prompts, las revisiones
aplicadas vy los criterios de seleccion de contenido ofrece ejemplos
concretos de buenas practicas y contribuye a la capacitacion de nuevos
investigadores. Estos registros pueden convertirse en recursos
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pedagobgicos que favorecen la alfabetizacion digital y la adopcion
responsable de tecnologias en entornos académicos.

El grado de detalle requerido en la trazabilidad no es uniforme vy depende
del tipo de publicacion y de la disciplina (Mora-Cantallops et al., 2021). En
areas donde |a precision de datos, calculos o resultados experimentales es
critica, se recomienda un registro exhaustivo que permita reproducir cada
paso del proceso. En cambio, en humanidades y ciencias sociales, la
documentacion puede centrarse en la generacion de ideas, la organizacion
argumentativa vy el uso de referencias, garantizando claridad en la autoria
conceptual.

Desde |a perspectiva de los lectores, la transparencia cumple una funcion
adicional al facilitar una evaluacion critica del contenido. Informar de
manera precisa sobre la asistencia tecnoldgica permite comprender los
limites del textoy contextualizar sus afirmaciones. Esta practica refuerzala
confianza en la publicaciéon y contribuye a una comunicacion cientifica
basada en la honestidad intelectual.

La trazabilidad resulta igualmente relevante en la gestion de versiones v
procesos de revision. Registrar las iteraciones generadas por la 1A y las
modificaciones introducidas por el autor humano permite reconstruir el
desarrollo del manuscrito vy |ustificar decisiones editoriales. Esta
informacion puede ser determinante en situaciones de disputa, correccion
o revision posterior a la publicacion.

Conviene subrayar que mantener registros detallados no se limita al
almacenamiento de versiones textuales. Incluye también la documentacion
de criterios de seleccion de contenido, parametros de generacion, ajustes
de estilo y decisiones editoriales. En conjunto, estos elementos conforman
un marco de referencia que respalda la validez metodoldgicay laintegridad
del trabajo académico.

La integracion de la IA en la redaccion académica exige, por tanto, un
enfoque critico orientado a la veracidad vy relevancia del contenido. La
transparencia vy |a trazabilidad no sustituyen la supervision humana, sino
que la estructuran vy la hacen explicita, permitiendo diferenciar
contribuciones legitimas de resultados incompletos o potencialmente
erroneos.
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Finalmente, el registro sistematico del uso de IA contribuye a la
construccion de estandares institucionales vy editoriales. A medida que
estas tecnologias se incorporan de forma mas amplia, la existencia de
protocolos claros de transparencia y trazabilidad ofrece una base solida
para el desarrollo de guias éticas, la formacion de revisores vy la
consolidacion de politicas de publicacién responsables.

En sintesis, la transparencia y la trazabilidad actian como principios
complementarios que refuerzan la integridad académica en contextos de
escritura asistida por IA. Garantizan claridad sobre la autoria vy la
responsabilidad del contenido, favorecen la reproducibilidad del proceso y
facilitan la supervision ética vy disciplinaria. Su aplicacién constituye una
practica necesaria para la legitimidad y aceptacion de la produccion
cientifica en |a era de la inteligencia artificial..

Politicas editoriales actuales

La integracion de la inteligencia artificial (IA) en la produccién académica ha
llevado a los principales editores cientificos a establecer politicas claras que
regulen su uso, especialmente en lo que respecta a la autoria, la
transparencia vy la integridad del contenido. A continuacion, se presentan
las directrices de tres de los editores mas influyentes: Elsevier, Springer vy
Nature.

Elsevier permite el uso de tecnologias de IA generativa y asistida en el
proceso de redaccion, pero establece limitaciones especificas para
preservar |3 integridad cientifica. Segun su politica, estas herramientas
deben utilizarse Unicamente para mejorar |a legibilidad v el estilo del texto,
no para reemplazar tareas clave de autoria, como la generacion de ideas
cientificas, la interpretacion de datos o la formulacion de conclusiones. La
supervision humana es esencial, ya que la IA puede generar contenido que,
aunque suene autoritario, puede ser incorrecto, incompleto o sesgado.
Ademas, Elsevier prohibe que |a IA sea reconocida como autora o coautora,
va que la autoria implica responsabilidades que solo pueden ser asumidas
por humanos. Los autores deben declarar el uso de IA en una secciéon
especifica del manuscrito, ubicada inmediatamente antes de las
referencias, especificando la herramienta utilizada y el propoésito de su uso.
Esta politica se aplica exclusivamente a la creacion de contenido original v
no permite el uso de IA en material previamente publicado. En cuanto a las
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imagenes, Elsevier no permite el uso de IA para crear o alterar imagenes en
los manuscritos, salvo en casos donde la IA sea parte del disefio o métodos
de investigacion, como en la interpretacion de imagenes biomédicas, en
cuyo caso debe describirse detalladamente en la seccion de métodos.

Springer, siguiendo las directrices de COPE (Committee on Publication
Ethics), establece que los Modelos de Lenguaje Grande (LLM, por sus siglas
en inglés), como ChatGPT, no cumplen con los criterios de autoria. La
atribuciéon de autoria conlleva responsabilidades que no pueden ser
aplicadas eficazmente a los LLM. El uso de estas herramientas debe
documentarse adecuadamente en la seccion de Métodos del manuscrito, o
en una seccion alternativa apropiada si no existe una seccion de Métodos.
Es importante destacar que el uso de LLM para la edicion de estilo o
correccion de texto no requiere declaracion. Ademas, Springer prohibe el
uso de IA para crear o alterar imagenes en los manuscritos, a menos que I3
IA sea parte del disefio o métodos de investigacion, en cuyo caso debe
describirse detalladamente en la seccion de métodos.

Nature, en linea con sus politicas editoriales, establece que los LLM no
cumplen con los criterios de autoria, ya que la atribucion de autoria conlleva
responsabilidades que no pueden ser aplicadas eficazmente a los LLM. El
uso de estas herramientas debe documentarse adecuadamente en Ia
seccion de Métodos del manuscrito, o en una seccion alternativa apropiada
sino existe una seccion de Métodos. Al igual que Elsevier y Springer, Nature
prohibe el uso de IA para crear o alterar imagenes en los manuscritos, a
menos que la IA sea parte del disefo o métodos de investigacion, en cuyo
caso debe describirse detalladamente en la seccion de métodos.

Aunque Elsevier, Springer y Nature comparten principios fundamentales en
cuanto a la autoria humana vy la transparencia en el uso de IA, existen
diferencias en la aplicacion de estas politicas. Por ejemplo, Elsevier permite
el uso de IA para mejorar la legibilidad v el estilo del texto, mientras que
Springer y Nature requieren una documentacion mas detallada en la
seccion de Métodos. Ademas, las tres editoriales prohiben el uso de IA para
crear o alterar imagenes en los manuscritos, salvo en casos especificos
relacionados con los métodos de investigacion.

Estas politicas reflejan un esfuerzo por equilibrar la innovacion tecnologica
con la preservacion de los estandares éticos y cientificos en la publicacion

34



académica. La transparencia en el uso de IA, 13 supervision humana en el
proceso de redaccion vy la claridad en la autoria son esenciales para
mantener la integridad vy la confianza en la investigacion cientifica.

Responsabilidad compartida

La incorporacion de inteligencia artificial en la produccion académica
genera un marco complejo de responsabilidades compartidas entre
investigadores, editores y sistemas automatizados. Aunque la IA puede
asistir en la redaccion, sintesis y organizacion de informacion, carece de
capacidad de juicio, ética o responsabilidad legal, lo que implica que todos
los errores o inconsistencias derivados del texto final recaen sobre los
autores humanos (Carobene et al,, 2024). Este principio establece que la
supervision activa y critica del contenido es imprescindible para garantizar
la integridad académica.

El investigador mantiene la responsabilidad principal sobre la exactitud,
relevancia vy validez de los resultados presentados (Butlin & Lappas, 2025).
Esto incluye verificar la coherencia conceptual, la correccion de datos v |a
exactitud de referencias, asi como evaluar criticamente cualquier
aportacion generada por IA. El autor debe decidir qué contenido incluir,
como estructurario y como interpretar los resultados, asumiendo plena
responsabilidad por la version final del manuscrito. La ausencia de
supervision o la dependencia excesiva de la |IA puede constituir una
infraccion ética.

Por su parte, los editores actian como garantes de la integridad vy |a calidad
cientifica de la publicacion (Rees, 2024). Su responsabilidad incluye la
evaluacion del cumplimiento de las normas de autoria, |a verificacion de la
transparencia en el uso de IA vy |a deteccidn de posibles riesgos de plagio o
mala praxis. Los revisores, como parte del equipo editorial, deben estar
alertas ante inconsistencias, errores conceptuales o referencias
incorrectas que puedan haber surgido del uso de sistemas automatizados,
asegurando que la publicacion cumpla con los estandares académicos.

Los sistemas de IA, aunque carecen de responsabilidad legal o ética,
influyen directamente en la calidad y precision del contenido generado. La
tecnologia puede producir resultados erroneos, incoherentes o sesgados,
por lo que su utilizacion requiere conocimiento de sus limitaciones, ajuste
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de parametros vy revision continua por parte de los autores. La
responsabilidad compartida implica que Ia IA es una herramienta, pero no
un agente autbnomo de decision; Ia vigilancia humana es siempre necesaria
(Canas, 2022).

La supervision conjunta entre investigadores v editores garantiza que la
produccién académica mantenga coherencia, rigor vy ética. La
documentacion del uso de IA, |a trazabilidad de los prompts vy la revision
exhaustiva del contenido permiten identificar qué partes del manuscrito
fueron generadas automaticamente vy cuales reflejan juicio critico humano.
Esta practica no solo protege la integridad del trabajo, sino que también
facilita la reproducibilidad y evaluacion externa de los resultados.

Los conflictos de responsabilidad pueden surgir cuando no se establece
claramente el papel de la IA. Por ejemplo, si un autor incorpora contenido
automatizado sin supervision adecuada y se detectan errores o datos
inexactos, |a responsabilidad recae Unicamente en el investigador. Los
editores pueden detectar estos problemas, pero no son responsables del
contenido generado por sistemas sobre los que no tienen control directo.
Esta distribucion clara de responsabilidades evita ambigledades legales v
éticas.

La interaccion entre investigador y editor implica responsabilidades
preventivas. Antes de la publicacion, es recomendable que los autores
indiquen qué herramientas se utilizaron, con qué proposito vy quée procesos
de revision se aplicaron. Los editores, a su vez, deben establecer criterios
claros sobre la aceptacion de manuscritos que hayan incorporado
asistencia de IA, definiendo estandares de documentacion y transparencia.

El riesgo de mala praxis aumenta si no hay claridad en la responsabilidad
compartida. Por ejemplo, presentar contenido generado por IA como propio
sin supervision o declaracion constituye una infraccion ética y académica
grave. Establecer protocolos claros, roles definidos y documentacion
completa mitiga estos riesgos y fortalece la integridad del proceso editorial.

La educacion y capacitacion de los investigadores sobre el uso responsable
de IA es esencial para asegurar que comprendan sus limitaciones y sepan
coémo supervisar y validar el contenido generado. Los editores también
deben familiarizarse con las herramientas disponibles para poder evaluar
adecuadamente la participacion de IA en los manuscritos.
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La responsabilidad compartida implica ademas reconocer que |a IA puede
introducir sesgos 0 errores sistematicos que no son detectables
automaticamente. Los autores deben evaluar criticamente los patrones de
lenguaje, coherencia vy relevancia de los textos generados, vy los editores
deben estar atentos a desviaciones o inconsistencias que puedan
comprometer la calidad cientifica.

Finalmente, Ia distribucion de responsabilidades entre investigador, editor
v |IA busca garantizar la integridad, reproducibilidad vy confiabilidad de la
publicacion cientifica. La IA actia como herramienta de apoyo, mientras
que la supervision humana asegura la validez del contenido vy la
transparencia del proceso. Esta responsabilidad compartida es un principio
fundamental en |a ética de la investigacion en |a era digital.

La cuestidn del méritoy la creatividad

Lairrupcion de la inteligencia artificial en la produccion académica plantea
interrogantes sobre el mérito vy |a creatividad humana. Tradicionalmente, el
reconocimiento académico se basa en |a originalidad de ideas, |a capacidad
de analisis y la contribucion conceptual del investigador. La asistencia de IA
genera un escenario hibrido en el que parte del contenido puede ser
generado por algoritmos, mientras que la direccidon, supervision vy
validacion del texto sigue siendo responsabilidad del autor humano.

El mérito académico se vincula estrechamente con la autoria intelectual v
la capacidad de producir conocimiento novedoso (Biagioli & Galison,
2074). Cuando un sistema de IA interviene en la redaccién, surge la
necesidad de distinguir entre el mérito derivado del esfuerzo humano y la
asistencia tecnoldgica. Aunque |a IA pueda generar texto coherente vy
estructurado, carece de creatividad y capacidad de evaluar relevancia o
validez cientifica, por lo que no puede recibir reconocimiento por mérito
académico.

La creatividad humana se manifiesta en la eleccion de problemas de
investigacion, en la formulacion de hipotesis, en la interpretacion de datos
v en la construccion de argumentos originales. La IA puede asistir en |a
articulacion de estas ideas, optimizar la redaccion o proponer
formulaciones alternativas, pero |a decision sobre qué ideas incluir y cémo
desarrollarlas permanece exclusivamente en manos del investigador. Esta
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distincion es esencial para preservar la valoracion del esfuerzo intelectual
humano.

La colaboraciéon con herramientas de IA puede, no obstante, influir en la
percepcion de creatividad. Algunos autores podrian depender
excesivamente de la generacion automatica de contenido, lo que disminuye
su implicacion directa en el proceso creativo. Por ello, |a supervision activa
v larevision critica son practicas necesarias para garantizar que el resultado
final refleje el aporte intelectual del investigador y no simplemente la
capacidad de la maquina para combinar patrones linguisticos.

El debate sobre mérito y creatividad también afecta la evaluacion
académica y los criterios de reconocimiento. Por ejemplo, en evaluaciones
de desempeno, concursos de investigacion u otorgamiento de becas, es
necesario distinguir entre contribuciones que reflejan originalidad humana
v aguellas queincorporan asistencia algoritmica. La falta de claridad en este
punto puede generar controversias sobre |a equidad y |a validez del juicio
académico.

Ademas, la integracion de IA en la escritura plantea desafios éticos
relacionados con Ia atribucion de logros. Presentar texto generado por IA
como si fuera producto exclusivo del esfuerzo humano puede inflar
artificialmente la percepcion de capacidad creativa y comprometer |a
confianza de la comunidad cientifica. Por esta razon, la transparencia sobre
la participacion de la IA es un componente clave para mantener la
legitimidad del mérito académico.

La creatividad humana no se limita Gnicamente a la producciéon textual, sino
que incluye la planificacion de la investigacion, el diseno de experimentos v
la interpretacion de resultados. La IA puede facilitar tareas mecanicas o
repetitivas, como la reorganizacion de parrafos o |la correccion de estilo,
pero no puede sustituir |la toma de decisiones conceptuales que constituye
la esencia del mérito intelectual.

Asimismo, el uso responsable de la IA puede potenciar la creatividad
humana, al liberar tiempo vy recursos para actividades de mayor valor
conceptual (Rahimi et al., 2026). Por ejemplo, automatizar la redaccién
preliminar permite al investigador centrarse en |la formulacion de hipotesis,
la sintesis de informacion compleja y |la evaluacion critica de resultados,
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actividades que requieren juicio humano y contribuyen directamente al
reconocimiento académico.

La cuestion del mérito también se extiende a la colaboracion
multidisciplinaria. En proyectos donde participan varios investigadores, |a
IA puede actuar como asistente comun, facilitando la comunicacion vy la
redaccion, pero la valoracion de la creatividad y la autoria debe seguir
criterios claros que identifiquen la contribucion individual de cada
participante y su capacidad para generar ideas originales.

En términos de ética profesional, reconocer los limites de la creatividad de
la IA refuerza la responsabilidad del investigador. La supervisidon constante,
la evaluacion critica y la modificacion de contenido generado por
algoritmos garantizan que la produccion final mantenga integridad,
originalidad y relevancia cientifica, preservando el mérito humano.

El uso de IA también plantea preguntas sobre la innovacion en la escritura
académica. Si bien los modelos pueden generar estilos variados o sugerir
enfoques distintos, la decision de adoptar, modificar o descartar estas
propuestas es un acto creativo que solo puede realizar un humano. Asi, Ia IA
amplifica, pero no sustituye, Ia creatividad.

La cuestion del mérito v la creatividad humana en contextos asistidos por
IA requiere un equilibrio entre la eficiencia tecnolégica vy la responsabilidad
intelectual. La IA puede facilitar la redaccién y estructuracion de ideas, pero
la originalidad, la interpretacion critica vy la innovacion siguen siendo
prerrogativas del investigador. Garantizar la transparencia, supervision vy
documentacion del proceso es esencial para preservar la valoracion justa
del mérito académico en |a era de la inteligencia artificial.

39



Usos delalA en la redaccion académica

La planificaciéon de un articulo académico constituye un paso esencial para
garantizar claridad, coherencia y l6gica en |la presentacion de resultados. La
estructura IMRyD—Introduccion, Métodos, Resultados y Discusion—ha sido
consolidada como estandar en las publicaciones cientificas debido a su
capacidad para organizar la informacidbn de manera progresiva v
comprensible. En este contexto, |a inteligencia artificial puede desempenar
un papel complementario al asistir a los autores en |la estructuracion inicial
del manuscrito, proponiendo esquemas de contenido que aseguren una
secuencia l6gica de ideas y faciliten Ia construccion narrativa.

Enlaseccion de Introduccion, la IA puede colaboraridentificando conceptos
clave, antecedentes relevantes y lagunas en la literatura que justifiquen el
estudio. Si bien no puede evaluar la relevancia cientifica de manera
auténoma, puede resumir informacion de manera estructurada vy sugerir
como vincular antecedentes con los objetivos del estudio. Esta orientacion
preliminar facilita la construccion de un argumento sélido y evita omisiones
de informacion critica que podrian debilitar la justificacion de la
investigacion.

En la seccion de Meétodos, la IA puede asistir en la organizacion de
procedimientos, descripciones experimentales o estrategias de analisis de
datos. Puede proponer un orden logico de presentacion, verificar la
consistencia terminoldgica y sugerir formatos estandar para la descripcion
de variables, muestras o instrumentos. Esta planificacion estructurada
contribuye a que la seccion sea comprensible y reproducible, sin sustituir la
necesidad de supervision humana ni la interpretacion de los resultados.

La seccion de Resultados se beneficia de |a planificacion asistida por IA en
la organizacion de hallazgos, tablas y figuras, asi como en la identificacion
de patrones de informacion que pueden requerir énfasis en la redaccion. La
IA puede sugerir resimenes o agrupaciones de datos que faciliten la lectura
y comprension, pero corresponde al autor decidir qué resultados destacar,
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como contextualizarlos y qué interpretacion conceptual ofrecer,
asegurando la responsabilidad intelectual sobre las conclusiones.

En la Discusion, la IA puede contribuir proponiendo conexiones entre los
hallazgos vy la literatura previa, identificando posibles implicaciones vy
limitaciones. Sin embareo, la evaluacion critica de la relevancia, el peso de
la evidenciay la formulacion de recomendaciones sigue siendo prerrogativa
del investigador. La asistencia tecnologica funciona como una guia de
organizacion y sintesis, no como generadora de juicio conceptual.

El uso de IA en la planificacién también permite mejorar la consistencia
interna del manuscrito. Al sugerir esquemas de seccidon vy subseccion,
facilita Ia coherencia tematica y Ia progresion logica de la argumentacion,
reduciendo la necesidad de reestructuraciones significativas en etapas
posteriores de redaccion. Esta practica puede optimizar el tiempo de
redaccion vy aumentar |a eficiencia del proceso academico.

Asimismo, la IA puede ayudar a anticipar preguntas potenciales de los
revisores o del publico objetivo, sugiriendo puntos que requieren aclaracion
o mayor desarrollo. Esta capacidad preventiva fortalece la calidad del
manuscrito antes de someterlo a evaluacion formal y reduce la probabilidad
de observaciones criticas relacionadas con la estructura o la coherencia del
contenido.

Reformulacién y mejora del estilo

La reformulacién y mejora del estilo constituye uno de los usos mas
frecuentes y productivos de la inteligencia artificial en la redaccion
académica. Esta funcidon permite optimizar la fluidez, la precisidon expresiva
v la adecuacion formal del texto sin modificar su contenido conceptual ni
comprometer la autoria intelectual, siempre que el autor mantenga el
control sobre las decisiones finales. En este sentido, la IA actla como un
apoyo en el perfeccionamiento linguistico, no como un sustituto del juicio
académico.

En la practica, la IA puede proponer alternativas de redaccion para
oraciones extensas, densas o poco eficientes desde el punto de vista
sintactico. Estas reformulaciones mantienen el significado original, pero
mejoran la legibilidad vy el ritmo de lectura, o que resulta especialmente Util
en textos acadéemicos con alta carga conceptual. Al optimizar la expresion,
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se incrementa la eficacia comunicativa del manuscrito vy se facilita que el
lector reconstruya con mayor claridad los argumentos vy hallazgos
presentados.

El estilo académico exige precision terminologica, estabilidad en el registro
v uniformidad en la presentacion. La IA puede asistir en |la estandarizacion
del vocabulario, evitando variaciones innecesarias de sinénimos que, en
contextos cientificos, tienden a generar ambigledad. Asimismo, puede
sugerir ajustes en puntuacion, extension de frases y segmentacion de
parrafos que contribuyan a una exposicion mas ordenada vy profesional,
acorde con convenciones editoriales especificas.

Otro uso relevante es la adaptacion del texto a distintas audiencias o
marcos editoriales. Un manuscrito destinado a una revista internacional,
por ejemplo, puede requerir mayor concision o un registro mas homogeéeneo.
En estos casos, la IA puede identificar formulaciones excesivamente
informales, redundantes o complejasy proponer versiones mas adecuadas,
sin alterar la sustancia del contenido.

La reformulacion asistida resulta especialmente Gtil en la edicion de
borradores preliminares. Permite acelerar el proceso de refinamiento
lingUistico v liberar tiempo para que el investigador se concentre en el
desarrollo conceptual, Ia argumentacion y la discusion de resultados. No
obstante, la supervision humana sigue siendo indispensable: el autor debe
evaluar criticamente cada sugerencia para preservar la voz autoral, evitar
desplazamientos semanticos sutiles y garantizar que el estilo final refleje su
criterio y posicionamiento académico.

Claridad, coherencia y cohesion textual

La claridad, coherencia vy cohesidon textual constituyen pilares
fundamentales de la comunicacion académica. La claridad se refiere a la
capacidad del texto para transmitir ideas de manera comprensible,
evitando ambigledades y formulaciones confusas. La coherencia implica
gue las ideas estén conectadas ldgicamente, de manera que el lector pueda
seguir el desarrollo del argumento sin perderse. La cohesion textual, por su
parte, se centra en la relacion formal entre oraciones y parrafos,
garantizando que el texto fluya de manera natural y consistente. La
inteligencia artificial puede asistir en la mejora de estos aspectos,
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identificando problemas vy sugiriendo correcciones que fortalezcan la
estructura del manuscrito.

La IA puede analizar el texto completo y detectar incongruencias
conceptuales o l6gicas que podrian pasar desapercibidas para el autor. Por
ejemplo, puede identificar afirmaciones contradictorias dentro de un
mismo parrafo o entre secciones, ayudando al investigador a reorganizar la
informacion y mantener coherencia en la narrativa. Esta capacidad es
especialmente Util en articulos extensos o en trabajos colaborativos donde
multiples autores contribuyen a distintas secciones.

En términos de claridad, 1a IA puede senalar frases ambiguas, términos mal
empleados o construcciones complejas que dificultan la comprension.
Proponer reformulaciones mas directas y precisas permite que el lector
interprete correctamente la intencion del autor. Esto no implica sustituir 13
voz del investigador, sino optimizar la forma de presentacion de las ideas
sin alterar su contenido.

La cohesion textual también se beneficia de |a asistencia de la IA, ya que
puede sugerir conectores logicos adecuados, referencias internas
coherentes y transiciones suaves entre parrafos y secciones. Estas
sugerencias contribuyen a que el manuscrito tenga una narrativa continua
vy comprensible, reforzando la experiencia de lectura y facilitando la
evaluacion por pares.

La IA puede identificar repeticiones innecesarias que afectan la cohesion,
proponiendo formas de unir ideas sin redundancias. Este analisis permite
mantener un estilo conciso y organizado, evitando que el lector se distraiga
con informacion reiterativa y asegurando que cada oracion aporte valor al
argumento general.

En trabajos académicos complejos, |a coherencia conceptual es clave. La IA
puede ayudar a rastrear términos, definiciones vy referencias a lo largo del
texto, asegurando que se mantenga uniformidad terminologica. Esta
consistencia es fundamental para evitar confusiones y garantizar que los
conceptos centrales sean comprendidos de manera clara en todas las
secciones del manuscrito.

El uso de IA también permite detectar discontinuidades narrativas, tales
como saltos abruptos entre ideas o cambios de enfoque que comprometen
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la fluidez del texto. Al sefalar estas irregularidades, la IA facilita la
reorganizacion de parrafos o secciones, fortaleciendo la estructura logica
del articulo.

La claridad, coherencia y cohesion también son esenciales para la
comprension de resultados complejos o analisis estadisticos. La IA puede
ayudar a presentar la informacion de manera ordenada, destacando
relaciones importantes y guiando al lector a través de interpretaciones
clave, evitando confusién v facilitando la lectura critica.

La mejora de la cohesién incluye también la revision de referencias
cruzadas y citas. La |IA puede detectar menciones inconsistentes o
faltantes, asegurando que Ia relacion entre el texto vy las fuentes sea claray
correcta, lo que refuerza la confianza en la integridad académica del
manuscrito.

El uso de IA en este contexto no solo optimiza la lectura del articulo, sino
gue también reduce el tiempo invertido en revisiones repetitivas y en la
correccion de errores de coherencia. Esto permite al autor concentrarse en
aspectos conceptuales vy argumentativos, aumentando la productividad sin
sacrificar la calidad.

Deteccion de errores gramaticales y semanticos

La inteligencia artificial ofrece herramientas capaces de identificar faltas
ortograficas, errores de puntuacion, construcciones sintacticas incorrectas
0 ambigledades semanticas, facilitando la produccion de textos claros,
consistentes vy rigurosos. Esta asistencia permite al autor centrarse en el
contenido conceptual vy la argumentacion cientifica, optimizando la
eficiencia del proceso de redaccion.

En cuanto a la gramatica, Ia IA puede analizar estructuras de oraciones vy
detectar concordancias incorrectas entre sujeto y verbo, problemas de
tiempo verbal, uso inadecuado de preposiciones o errores de colocacion de
adjetivos v adverbios. La correccion de estos elementos garantiza que el
texto cumpla con las normas académicas, evitando que errores formales
interfieran en la interpretacion de las ideas principales.

La puntuacion es otro aspecto critico en la comunicacion cientifica. La IA
puede identificar comas, puntos vy otros signos colocados incorrectamente,
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que pueden alterar el sentido de una oracion o generar ambigledad. Al
corregir estos errores, el texto adquiere mayor fluidez y claridad, facilitando
la comprension por parte de lectores vy revisores.

En el plano semantico, la IA puede detectar términos utilizados fuera de
contexto, ambigliedades o repeticiones innecesarias que comprometan la
precision del mensaje. Por ejemplo, puede sefalar que un término técnico
ha sido aplicado incorrectamente o que una palabra tiene multiples
significados en un contexto particular, recomendando alternativas mas
precisas.

La IA también puede contribuir a Ia consistencia de terminologia a lo largo
del manuscrito. En textos extensos, es comuUn que se alternen sindbnimos o
variantes de un mismo concepto, o que puede generar confusion. La
herramienta puede sugerir uniformidad terminoldgica, garantizando que
los términos técnicos se empleen de manera consistente en todas las
secciones.

La deteccion de errores gramaticales y semanticos también es relevante
para la preparacion de manuscritos en idiomas no nativos. Investigadores
que escriben en una lengua extranjera pueden beneficiarse de la IA para
garantizar que el texto cumpla con los estandares formales vy sea
comprensible para una audiencia internacional, sin que se pierda la
exactitud conceptual.

Ademas, la IA puede actuar como una primera linea de revision antes de la
revision por pares. [dentificar errores formales en etapas tempranas reduce
la carga de correccion en fases posteriores, agilizando el proceso editorial y
aumentando la probabilidad de aceptacion de los manuscritos.

La integracion de IA en este ambito también contribuye a Ia formacion de
habilidades linglisticas en los autores. La revision de sugerencias v la
correccion de errores detectados permite que los investigadores
reconozcan patrones de fallos frecuentes, mejoren su escritura vy
desarrollen un estilo mas claro y riguroso.

Asistencia en la revision por pares

La revision por pares constituye un elemento central en |a validacion de la
investigacion cientifica, garantizando la calidad, rigurosidad y confiabilidad

45



de los manuscritos antes de su publicacion. La inteligencia artificial puede
desempenar un papel complementario en este proceso, facilitando tareas
preliminares de evaluacion, identificacion de errores y verificacion de
consistencia, sin reemplazar Ia responsabilidad critica y ética del revisor
humano. La asistencia tecnoldgica permite que la revision inicial sea mas
eficiente y que los revisores puedan concentrarse en aspectos
conceptuales y metodolégicos de mayor relevancia.

La IA puede analizar rapidamente el manuscrito completo para detectar
errores formales, inconsistencias terminologicas vy problemas de
coherencia interna. Este analisis preliminar permite que los revisores
humanos dediquen mas tiempo a evaluar la solidez de los argumentos, |13
relevancia de los hallazgos vy la originalidad del contenido. De esta manera,
la IA optimiza la distribucion del esfuerzo en la revision, sin sustituir la
autoridad del revisor.

Otro uso relevante de la IA en la revision por pares es la identificacion de
referencias incorrectas, incompletas o inconsistentes con el texto. La
herramienta puede sefalar citas faltantes, fuentes duplicadas o referencias
gue no se corresponden con el contenido, facilitando la verificacion vy
asegurando que la documentacion cumpla con los estandares académicos.
Este apoyo contribuye a mantener la integridad de |a literatura citada y Ia
confiabilidad del manuscrito.

La IA también puede evaluar la estructura general del manuscrito,
verificando que la informacion se presente de manera légica vy que las
secciones cumplan con los objetivos de claridad y coherencia. Esto incluye
la deteccion de parrafos fuera de lugar, subsecciones mal organizadas o
transiciones abruptas entre ideas, permitiendo que el revisor humano se
concentre en la evaluacion conceptual mas que en la revision formal.

En el ambito metodoldeico, la IA puede ayudar a detectar incongruencias
entre los objetivos de la investigacion vy los procedimientos descritos,
sefalando posibles discrepancias que requieren atencion del revisor. Por
ejemplo, puede identificarinconsistencias entre los métodos descritos y los
resultados presentados, ofreciendo un analisis preliminar que fortalezca la
revision critica.

La IA puede ser utilizada también para la evaluacion de figuras, tablas v
graficos. Puede verificar que estén correctamente referenciados en el
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texto, identificar incoherencias entre titulos y contenido y alertar sobre
posibles errores en lainterpretacion de los datos. Este soporte permite alos
revisores centrarse en la validez cientifica de los resultados vy su
interpretacion, en lugar de en aspectos formales o de presentacion.

Ademas, la IA puede contribuir a |a deteccién de similitudes con otros
textos, identificando posibles problemas de plagio o redundancia. Este
analisis preliminar ayuda a los revisores a concentrarse en la evaluacion
original del manuscrito, asegurando que se cumplan las normas éticas y de
integridad académica sin reemplazar su juicio critico.

La asistencia tecnoldgica también facilita la identificacion de patrones de
lenguaje, repeticiones innecesarias o construcciones ambiguas que pueden
dificultar la comprension del manuscrito. Al sefnalar estos aspectos, la IA
permite que los revisores puedan sugerir mejoras de claridad v estilo sin
invertir tiempo en detectar problemas que la herramienta puede identificar
automaticamente.

El uso de IA también puede estandarizar ciertos aspectos de la revision,
ofreciendo listas de verificacion automaticas que aseguran que se cumplan
criterios minimos de calidad y formato. Esto contribuye a uniformar la
revision preliminar y a minimizar la omision de elementos importantes que
podrian pasar inadvertidos en una evaluacion manual.

La supervision humana sigue siendo indispensable, ya que la IA no puede
evaluar la originalidad conceptual, la validez de |a hipotesis ni la relevancia
de los resultados dentro del contexto cientifico. La interpretacion critica, el
juicio ético v Ia evaluacion metodologica permanecen como prerrogativas
exclusivas de los revisores humanos, quienes asumen la responsabilidad
final sobre |a decision editorial.

La transparencia en el uso de IA durante la revision es fundamental.
Revisores vy editores deben ser conscientes de la asistencia tecnologica
aplicaday garantizar que cualquier recomendacion o alerta generada por IA
sea validada criticamente antes de ser incorporada en el proceso de
decision. Esto protege la integridad de la revision y mantiene la confianza
en el sistema de pares.
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Generacién de borradores, resimenes, y esquemas

La generacion de borradores representa uno de los usos mas significativos
delainteligencia artificial en la redaccion académica. La IA permite producir
versiones preliminares de un manuscrito a partir de ideas, notas o
esquemas proporcionados por el autor, facilitando el inicio del proceso de
redaccion. Esta capacidad es especialmente Gtil para investigadores que
enfrentan dificultades para organizar sus ideas o que requieren una base
inicial sobre la cual desarrollar argumentos mas complejos.

En la creacion de borradores, la IA puede ayudar a transformar notas
dispersas, listas de referencias o conceptos individuales en un texto
preliminar estructurado. Esto no implica reemplazar el juicio del autor ni
generar contenido auténomo sin supervision, sino proporcionar un marco
inicial que agilice la redaccion y permita al investigador concentrarse en |3
formulacion de hipotesis, analisis y conclusiones.

Los resumenes ejecutivos constituyen otro ambito en el que la IA aporta
valor significativo. A partir de un texto completo o de notas preliminares, la
IA puede sintetizar ideas clave, destacando hallazgos, meétodos v
conclusiones de manera concisa. Este proceso facilita la preparacion de
resimenes para conferencias, revisiones de literatura o presentaciones
académicas, garantizando que los puntos esenciales sean comunicados con
claridad.

La generacion de esquemas estructurales también se beneficia de la IA. La
herramienta puede organizar titulos, subtitulos y secciones en un orden
l6gico, sugiriendo jerarquias y secuencias de contenido que respeten
estandares académicos como la estructura IMRyD. Estos esquemas
funcionan como mapas de redaccion, ayudando al autor a planificar Ia
progresion de ideas y garantizar coherencia entre secciones.

En la elaboracion de borradores, la IA puede identificar conexiones
implicitas entre conceptos dispersos y sugerir enlaces argumentativos que
el autor puede evaluar y ajustar. Este apoyo facilita la construcciéon de una
narrativa solida y coherente, permitiendo que la redaccion fluya de manera
mas organizada desde el inicio del proceso.

El uso de IA en la generacion de borradores también contribuye a reducir
blogueos creativos. Los investigadores pueden enfrentarse a dificultades al
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iniciar un manuscrito; disponer de un borrador preliminar les permite
superar la pagina en blancoy enfocar su energia en el desarrollo conceptual
v analitico. Esto incrementa la eficiencia vy mejora la productividad en la
redaccion académica.

Los borradores producidos por IAtambién pueden servir como herramienta
de iteraciéon rapida. El autor puede modificar, expandir o condensar
secciones segln sea necesario, evaluando distintas alternativas de
presentacion y estructura. Este ciclo de generacion, revisidn y ajuste
permite una mayor experimentacion y refinamiento del texto sin perder
consistencia ni coherencia.

En términos de resimenes, 13 IA puede generar versiones con distintos
niveles de detalle, adaptadas a diferentes necesidades. Por ejemplo, un
resumen breve para conferencias, un resumen mas extenso para
publicaciones cientificas v un esquema narrativo para presentaciones o
informes internos. Esta flexibilidad incrementa la utilidad de |a herramienta
para distintos contextos académicos.

La generacion automatica de esquemas también facilita |a planificacion de
proyectos colaborativos. Cuando varios autores trabajan sobre un mismo
manuscrito, 1a IA puede proponer un esquema unificado que sirva de guia
para la asignacion de secciones, asegurando consistencia y evitando
duplicaciones o lagunas en el contenido.

La IA puede identificar redundancias y solapamientos en el borrador inicial,
sugiriendo reestructuraciones que mejoren la eficiencia comunicativa. Esto
permite al autor optimizar la densidad de informacion y garantizar que cada
parrafo aporte valor al argumento central del manuscrito.

Otro beneficio es la capacidad de generar borradores multilingtes,
facilitando la adaptacion de la investigacion a audiencias internacionales. A
partir de un borrador inicial en un idioma, la IA puede producir versiones
preliminares en otros idiomas, manteniendo la estructura y coherencia,
aunque siempre requiriendo supervision humana para asegurar precision
conceptual y terminologica.

La generacion de borradores y esquemas también contribuye a la
trazabilidad de la investigacion. Documentar cdmo se organizan las ideas,
qué decisiones estructurales fueron sugeridas por la IA y cuales fueron
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validadas o modificadas por el autor permite mantener transparencia en el
proceso de escritura, fortaleciendo la ética vy la responsabilidad intelectual.

Finalmente, la asistencia delalAenlageneracion de borradores, resimenes
\y esquemas no sustituye la creatividad ni el juicio critico del autor. Su valor
reside en optimizar la planificacion, organizacion vy sintesis inicial,
permitiendo que el investigador concentre su esfuerzo en la construccion
conceptual, analisis critico y argumentacion cientifica. De esta manera, la
herramienta actda como un facilitador del proceso académico, potenciando
productividad y calidad sin comprometer la integridad intelectual del
manuscrito.

Traduccién y adaptacion

La traduccion vy adaptacion de textos acadéemicos constituye un ambito de
alto valor en la aplicacion de inteligencia artificial, dado que permite a los
investigadores difundir sus hallazgos a nivel internacional y ajustar Ia
comunicacion segun la audiencia objetivo. La IA puede generar
traducciones preliminares precisas, conservando la terminologia técnica vy
la coherencia conceptual, lo que facilita Ia accesibilidad de la investigacion
en distintos contextos linguisticos vy culturales.

Uno de los principales beneficios es la capacidad de traducir borradores
completos o secciones especificas de un manuscrito sin que se pierda la
estructura original ni la secuencia logica de ideas. La IA analiza oraciones,
parrafos y secciones, asegurando que los términos técnicos se mantengan
consistentes vy que la narrativa cientifica conserve su claridad y precision.

La adaptacion a diferentes audiencias también implica ajustar el nivel de
complejidad del lenguaje. La IA puede generar versiones mas accesibles del
texto para lectores no especializados, simplificando construcciones
complejas y explicando conceptos técnicos sin comprometer la fidelidad
cientifica. Esto permite que la investigacion alcance pablicos mas amplios,
desde estudiantes hasta profesionales de otras disciplinas.

En el ambito académico internacional, la traduccion asistida por IA permite
alos autores superar barreras linglisticas que podrian limitar la publicacion
en revistas de alto impacto. Al producir borradores traducidos, los
investigadores pueden concentrarse en la revision vy ajuste semantico,
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asegurando precision terminoldgica y coherencia con |a literatura cientifica
existente.

La IA también puede ayudar a identificar matices culturales v linguisticos
que afectan la interpretacion del texto. Por ejemplo, ciertas expresiones o
metaforas comunes en un idioma pueden resultar confusas o inadecuadas
en otro. La herramienta puede proponer alternativas mas apropiadas,
asegurando que el mensaje se mantenga fiel y comprensible para
audiencias diversas.

En la adaptacion de textos, la IA puede sugerir modificaciones en el orden
de la informacion o en la presentacion de argumentos para ajustarse a
convenciones editoriales internacionales. Esto es especialmente relevante
en publicaciones multidisciplinarias, donde diferentes audiencias pueden
tener expectativas distintas sobre I3 estructura y estilo del articulo.

La traduccion y adaptacion también contribuyen a la visibilidad de la
investigacion. Al ofrecer versiones accesibles en multiples idiomas, los
autores amplian el alcance de sus hallazgos, facilitan la colaboracion
internacional v aumentan la probabilidad de citacion, fortaleciendo la
relevancia acadéemica de su trabajo.

Otro beneficio es la capacidad de generar glosarios automaticos de
términos técnicos, que acompanen la traduccidn vy garanticen la
consistencia terminolégica en diferentes idiomas. Esto permite que
lectores especializados comprendan con exactitud los conceptos clave,
evitando confusiones que podrian afectar la interpretacion de los
resultados.

La IA puede ayudar también en la revision cruzada de traducciones,
senalando discrepancias entre versiones en distintos idiomas vy sugiriendo
ajustes para mantener equivalencia conceptual vy precision semantica. Este
control de calidad es fundamental para asegurar que las versiones
traducidas reflejen fielmente el contenido del manuscrito original.

En textos dirigidos a audiencias no especializadas, |a IA puede simplificar
sintaxis, reorganizar parrafos vy clarificar términos, transformando un
lenguaje técnico en una narrativa mas comprensible. Este proceso facilita
la divulgacion cientifica y permite que los hallazgos tengan un impacto mas
amplio, sin sacrificar la exactitud del contenido.
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La traduccion y adaptacion automatizada también puede agilizar la
preparacion de materiales complementarios, como resdmenes,
presentaciones o informes, en multiples idiomas. Esto permite que el autor
tenga versiones listas para diferentes contextos académicos v
profesionales, optimizando la eficiencia en la comunicacion de resultados.

A pesar de la capacidad de |a IA para generar traducciones y adaptaciones
de alta calidad, la supervision humana sigue siendo indispensable. Los
autores deben revisar cuidadosamente cada version, asegurando la
fidelidad conceptual, la adecuacion cultural vy Ia precision terminoloésgica,
especialmente en textos con gran densidad técnica o metodolodgica.

Automatizacion de tareas repetitivas

La automatizacion de tareas repetitivas mediante inteligencia artificial
constituye uno de los aspectos mas practicos y productivos de su aplicacion
en la redaccion académica. Actividades como la organizacion de referencias
bibliograficas, el formateo de tablas vy figuras, o la aplicacion de normas
editoriales requieren un esfuerzo considerable y, a menudo, son fuente de
errores humanos. La IA permite optimizar estos procesos, liberando tiempo
para que los autores se concentren en aspectos conceptuales v analiticos
del manuscrito.

Uno de los usos mas evidentes es |la gestion de referencias. La IA puede
generar bibliografias automaticas, verificar la consistencia de citas en el
texto, adaptar el formato segln estilos especificos (APA, Vancouver,
Chicago, IEEE, entre otros) y detectar referencias duplicadas o incompletas.
Este soporte garantiza que los manuscritos cumplan con los requisitos
editoriales y que la documentacién sea precisay coherente.

El formateo de tablas y figuras representa otro ambito de automatizacion.
La IA puede organizar datos, aplicar estilos de presentacion uniformes,
numerar automaticamente elementos visuales vy generar leyendas
consistentes con la normativa académica. Esto asegura que la informacion
grafica se integre de manera coherente con el texto, evitando
inconsistencias que podrian comprometer la comprension de los
resultados.

Ademas, la IA puede automatizar la revision de la consistencia de titulos,
subtitulos y numeracion de secciones. En manuscritos extensos, mantener
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la uniformidad de estas estructuras es fundamental para la claridad vy la
legibilidad. La herramienta puede detectar desviaciones vy sugerir
correcciones que optimicen la organizacion general del documento.

La automatizacion también se extiende a la aplicacion de formatos
editoriales especificos. Cada revista o editorial puede requerir criterios
distintos de presentacion, incluyendo margenes, espaciado, tipo de letra o
estilo de tablas. La IA puede adaptar automaticamente el manuscrito a
estas exigencias, reduciendo el tiempo y esfuerzo invertidos en ajustes
manuales que no aportan valor conceptual.

En tareas repetitivas como la revision de concordancia entre citas vy
referencias, |a IA puede identificar discrepancias o errores tipograficos que
podrian afectar la integridad academica. Este tipo de control previene
problemas de ética y facilita el cumplimiento de normas de publicacién
rigurosas.

Otro beneficio de la automatizacion es la optimizacion del flujo de trabajo
en proyectos colaborativos. La IA puede sincronizar estilos, formatos v
referencias entre distintos autores, garantizando que todas las
contribuciones se integren de manera coherente y uniforme. Esto minimiza
duplicaciones, omisiones vy conflictos de formato, mejorando la eficiencia
del equipo de trabajo.

La automatizacion también permite generar reportes de consistencia v
calidad. La IA puede producir informes que indiguen errores de formato,
inconsistencias en referencias o problemas de numeracion,
proporcionando al autor un resumen detallado de ajustes necesarios antes
de la revision editorial.

El uso de IA en estas tareas reduce significativamente la carga
administrativa del proceso de redaccidon académica. Al minimizar
intervenciones manuales en aspectos formales, los autores pueden dedicar
mas tiempo a la investigacion, el analisis de datos y la construccion
conceptual de sus manuscritos.

Limites, riesgos y malas practicas

La fabricacion y manipulacion de resultados o citas constituye uno de los
riesgos mas graves asociados al uso de inteligencia artificial en la redaccion
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académica. Este fendmeno ocurre cuando los autores, de manera
consciente o por exceso de confianza en la herramienta, generan datos,
hallazgos o referencias que no existen o que no corresponden con la
realidad del estudio. La practica compromete la integridad cientifica vy
puede tener consecuencias legales, éticas y profesionales significativas.

En la generacion de resultados, |a IA puede ser mal utilizada para producir
tablas, graficos o cifras que aparentan consistencia metodologica pero
carecen derespaldo experimental. Esta fabricacion artificial de datos puede
ser imperceptible en borradores iniciales vy, si no se somete a una revision
rigurosa, puedeinfiltrarse en laversion final del manuscrito, distorsionando
el conocimiento generado v la interpretacion de los hallazgos.

La manipulacion de citas es otro ambito critico. Los sistemas de IA pueden
sugerir referencias inexistentes o incorrectas, vinculadas de manera
inapropiada con afirmaciones del texto. Los autores que incorporan estas
citas sin verificacion contribuyen a la difusion de informacion falsa vy a la
degradacion de la cadena de conocimiento académico.

Este riesgo se acentua cuando |a IA es utilizada de manera autdnoma para
generar secciones completas del manuscrito. Si el autor no verifica los
datos vy referencias, el texto puede contener afirmaciones fabricadas,
referencias inexistentes o interpretaciones no respaldadas, lo que
compromete |a validez cientifica del trabajo.

La intencion detras de Ia manipulacion puede variar. En algunos casos,
puede ser deliberada, con el objetivo de impresionar a revisores o
audiencias, mientras que en otros puede ser inadvertida, derivada de la
confianza excesiva en |la herramienta. En ambos casos, |a responsabilidad
recae sobre el autor, quien debe validar la veracidad y confiabilidad de todo
el contenido antes de su publicacion.

Los lineamientos éticos vy las politicas editoriales establecen claramente
que la falsificacion de resultados o citas constituye mala practica cientifica.
Publicaciones académicas de alto impacto, asi como comités de ética,
consideran estas conductas como violaciones graves que pueden derivar
en retractaciones, sanciones profesionales e incluso consecuencias legales.

El uso de IA no exime al investigador de la verificacion de la informacion.
Cada cifra, afirmacion vy referencia debe ser corroborada con fuentes
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originales y comprobables. La herramienta puede asistir en la organizacion
\/ revision, pero la validacion del contenido debe ser realizada por el autor o
por un equipo con competencia técnica en el area.

Otro aspecto relevante es Ia influencia de la IA en la percepcion de la
fiabilidad de los datos. Cuando los hallazgos o citas son generados por un
algoritmo sin supervision, existe el riesgo de que lectores, revisores o
editores asuman validez sin cuestionamiento, incrementando I3
probabilidad de propagacion de informacion errénea.

La fabricacion de resultados también afecta la reproducibilidad de los
estudios. Investigaciones basadas en datos generados artificialmente no
pueden ser replicadas por otros investigadores, lo que debilita la confianza
en |a literatura cientifica y puede tener repercusiones negativas en futuras
investigaciones que dependan de esos hallazgos.

En el caso de manipulacion de citas, la IA puede introducir referencias no
relacionadas con el tema central o combinar informacion de manera
incorrecta. Esto genera una bibliografia enganosa que aparenta rigor
acadéemico, pero que en realidad carece de validez y puede inducir a error a
quienes consulten el manuscrito.

El riesgo de manipulacion se incrementa en contextos de presion por
publicar o cumplir metas académicas. La disponibilidad de herramientas de
IA que generan resultados rapidamente puede inducir 3 conductas poco
éticas si no se aplican criterios rigurosos de supervision, revision vy
verificacion.

Los autores deben establecer protocolos internos de validacion de
resultados y referencias cuando utilicen IA, incluyendo revision por pares,
comprobacion de fuentes originales y contraste con datos experimentales.
Estos mecanismos reducen la probabilidad de incorporar informacion
fabricada en el manuscrito.

Finalmente, la educacion en ética de la investigacion v el uso responsable
de IA es fundamental para prevenir |la fabricacion y manipulaciéon de datos.
Comprender las limitaciones de la herramienta, reconocer la necesidad de
supervision critica y aplicar principios de transparencia garantiza que la
asistencia tecnologica potencie la productividad sin comprometer Ia
integridad cientifica.
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En sintesis, la fabricacion y manipulacion de resultados o citas representa
un limite critico en el uso de IA en la redaccidon académica. Su prevencion
depende de la verificacion humana, la aplicacién de lineamientos éticos v la
adopcion de protocolos de revision rigurosos que aseguren la autenticidad,
validez vy confiabilidad de la informacion cientifica.

“Alucinaciones” y errores de veracidad

Las “alucinaciones” constituyen un fenémeno reconocido en el uso de
inteligencia artificial generativa, y se refieren a la produccion de
informacion incorrecta, inventada o no verificable. Aungue la IA puede
generar texto con coherencia linglistica y aparente autoridad, sus
respuestas no siempre reflejan hechos reales. Este riesgo representa un
limite critico en la utilizacion de IA para |la redaccién académica, dado que la
precision vy la veracidad son pilares fundamentales de la investigacion
cientifica.

Las alucinaciones pueden manifestarse de diferentes maneras. En algunos
casos, la lA inventa datos numeéricos o estadisticos que no existen, en otros
produce citas o referencias bibliograficas que aparentan legitimidad pero
que son inexistentes o inexactas. También puede generar afirmaciones
conceptuales incorrectas, confundiendo terminologia técnica o mezclando
teorias de forma inapropiada (Maleki et al., 2024).

Un riesgo asociado es la propagacion inadvertida de informacion falsa.
Investigadores que utilicen IA para redactar secciones sin supervision
pueden incorporar datos inventados o interpretaciones erréneas,
comprometiendo la calidad y confiabilidad del manuscrito. Incluso
pequefas inexactitudes pueden tener un efecto multiplicador,
especialmente cuando otros trabajos citan estos hallazgos como referencia
(Salvagno et al., 2023).

Las alucinaciones no se limitan a contenido numérico o factual. Pueden
afectar la interpretacion de conceptos teodricos, la relacion entre variables
o la descripcion de metodologias. Esto es especialmente problematico en
disciplinas donde |a precision conceptual es determinante para la validez de
los resultados (Emsley, 2023).

El uso de IA en |a generacion de citas y referencias también puede derivar
en alucinaciones. Modelos de lenguaje pueden inventar autores, titulos o
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articulos que no existen, asignandolos a afirmaciones que requieren
respaldo documental. La incorporacion de estas referencias sin verificacion
pone en riesgo la integridad cientifica y puede ser considerado mala
practica.

La supervision humana es, por lo tanto, indispensable. Cada afirmacion,
dato y referencia generada por IA debe ser verificada con fuentes
confiables y comprobables. La IA puede asistir en la organizacion vy
redaccion, pero la validaciéon de la informacion recae exclusivamente en el
autor o equipo de investigacion.

Las alucinaciones pueden ser particularmente dificiles de detectar cuando
el texto generado es coherente y fluido. La herramienta puede producir
contenido convincente desde un punto de vista estilistico, lo que aumenta
la probabilidad de que el investigador lo incorpore sin cuestionarlo. Esto
resalta la necesidad de protocolos rigurosos de revision y contraste con
fuentes originales.

Otro aspecto critico es el impacto en la credibilidad del investigador vy Ia
publicacion. La inclusion de informacion inexacta o inventada, aunque no
intencional, puede resultar en retractaciones, pérdida de reputacion vy
desconfianza en futuras contribuciones cientificas. Por ello, la prevencion y
la verificacion son prioritarias (Emsley, 2023).

En contextos educativos, |as alucinaciones también presentan un riesgo de
aprendizaje incorrecto. Estudiantes o investigadores en formacion que
confien en contenido generado por IA sin validacion pueden adquirir
conocimientos falsos, perpetuando errores conceptuales y metodologicos.

El control de las alucinaciones requiere una combinacion de herramientas y
buenas practicas. Esto incluye la revision manual de datos, el contraste con
literatura cientifica confiable, el uso de software de verificacion de
referencias y la adopcion de protocolos de transparencia sobre el uso de IA
en la redaccion.

La conciencia sobre las alucinaciones y errores de veracidad refuerza la
necesidad de un uso responsable de lainteligencia artificial. La herramienta
es Otil para agilizar la redaccion, pero no puede reemplazar la evaluacion
critica, la verificacion de datos ni la responsabilidad ética del autor. Su uso
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debe ser siempre complementario y supervisado para garantizar la
confiabilidad y la integridad de la investigacion académica.

Dependencia cognitiva

El uso extensivo de inteligencia artificial en la redaccion académica puede
conducir a lo que se denomina dependencia cognitiva, un fenémeno en el
que el investigador recurre excesivamente a la herramienta para generar
ideas, estructurar argumentos o redactar secciones completas del
manuscrito. Esta dependencia puede reducir la actividad critica y analitica
propia del proceso de escritura, afectando el desarrollo de habilidades
intelectuales esenciales (Naseer et al., 2025).

La dependencia cognitiva se manifiesta cuando los autores aceptan de
manera automatica las sugerencias de Ia IA, sin evaluarlas criticamente.
Esto incluye la adopcion de frases, estructuras argumentativas o
interpretaciones de resultados propuestas por la herramienta, lo que puede
limitar la creatividad vy el pensamiento independiente (Tambe, 2025).

Un riesgo asociado es la disminucion de |a capacidad para generar ideas
originales. La IA produce contenido basado en patrones existentes en los
datos de entrenamiento, lo que puede inducir a los autores a conformarse
con soluciones preexistentes en lugar de explorar alternativas novedosas o
enfoques creativos propios.

La redaccion academica requiere habilidades cognitivas complejas, que
incluyen analisis critico, sintesis de informacion y formulacion de hipotesis.
El uso excesivo de IA puede interferir con el desarrollo de estas
competencias, especialmente en investigadores en formacidon, quienes
podrian internalizar un proceso de escritura dependiente de |a tecnologia
en lugar de desarrollar estrategias propias (Guo & Zaini, 2024).

La dependencia cognitiva puede generar un efecto de homogeneizacion en
la redaccion académica. Cuando multiples investigadores recurren a las
mismas herramientas de IA, sus manuscritos tienden a adoptar estructuras,
vocabulario y estilo similares, lo que puede disminuir la diversidad
conceptual y estilistica dentro de la literatura cientifica (Bauer, 2025).

Este fendmeno también puede inducir una falsa sensacion de competencia
en redaccion. Los autores pueden percibir gue la produccion textual es mas
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eficiente o de mayor calidad gracias a la IA, sin desarrollar las habilidades
necesarias para mantener ese nivel de calidad de manera auténoma.

El riesgo de dependencia también se incrementa en situaciones de presion
por publicar o cumplir plazos. La facilidad de generar contenido
rapidamente puede inducir a la sobreutilizaciéon de IA, aumentando la
probabilidad de que los autores deleguen procesos cognitivos esenciales a
la herramienta en lugar de mantener un involucramiento activo.

Otro efecto es la reduccion de la memoria y comprension profunda del
contenido. Cuando la IA realiza tareas de sintesis o0 generacion de texto, el
autor podria no procesar completamente la informacion ni internalizar los
conceptos, lo que limita la capacidad de argumentar y defender los
hallazgos de manera auténoma (Bai et al., 2023).

La conciencia sobre |a dependencia cognitiva refuerza la necesidad de un
uso ético y equilibrado de la IA en la redaccion académica. La herramienta
debe servir para potenciar la productividad vy la claridad, pero nunca
sustituir la capacidad de analisis, creatividad vy juicio critico del investigador.
Mantener la autonomia intelectual garantiza la calidad, originalidad vy
validez de la investigacion cientifica.
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Prompting

Un prompt de IA es una instruccién o conjunto de instrucciones que
orientan a un modelo de inteligencia artificial en la generacion de texto.
Constituye el principal medio de interacciéon entre el usuario vy la IA y
condicionala precision, relevanciay coherencia de lainformacion producida
(Meincke et al., 2024).

En términos operativos, el prompt establece qué se espera de Ia
herramientay bajo qué criterios debe organizar su respuesta. Instrucciones
explicitas y bien definidas favorecen resultados alineados con los objetivos
del usuario, mientras que formulaciones ambiguas tienden a producir
contenidos imprecisos o poco pertinentes (Sansanee & Kiattisin, 2024).

La importancia de los prompts radica en su impacto directo sobre la
eficiencia vy |a utilidad de |a asistencia proporcionada por la IA. Un diseno
adecuado permite optimizar tiempo vy esfuerzo en tareas, reduciendo la
necesidad de correcciones reiteradas (Mujica-Sequera, 2025).

En el ambito académico, los prompts determinan la capacidad de la IA para
ajustarse a distintas funciones, como elaborar resimenes, organizar
literatura, generar hipotesis o sugerir mejoras estilisticas. La especificidad
de la instruccién se traduce en resultados mas consistentes con los
objetivos de investigacion vy las exigencias metodolégicas (Ma et al., 2024).

Asimismo, los prompts influyen en el nivel de profundidad, el estilo v la
coherencia del texto generado. Instrucciones detalladas permiten mayor
complejidad conceptual y control discursivo, mientras que indicaciones
generales suelen dar lugar a respuestas genéricas (Oppenlaender et al.,
2025). En este sentido, el prompt no solo guia la produccion del contenido,
sino que también condiciona su forma expresiva.

El disefio de prompts efectivos comienza con la provision de un contexto
claro y suficiente, que funciona como marco de referencia para que la
inteligencia artificial interprete correctamente la tarea encomendada. Este
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contexto incluye informacion sobre el tema, los objetivos del texto, el
publico al que se dirige vy los antecedentes relevantes que orientan la
generacion de contenido. Sin una contextualizacion adecuada, |a IA tiende
3 producir textos genéricos o con interpretaciones incorrectas, 1o que
obliga al autor a realizar ajustes posteriores. En |la practica, contextualizar
un prompt implica proporcionar detalles que aseguren coherencia con el
proposito del manuscrito, incluyendo la perspectiva académica, la
terminologia especifica y el nivel de profundidad requerido (Tang et al,,
2022).

Otro componente relevante es la definicion explicita del rol que debe asumir
la IA. Al indicar si la herramienta debe actuar, por ejemplo, como asistente
académico, revisor de literatura o generador de resumenes, se establece un
marco operativo que guia |la organizacion de la informacion vy el estilo de
redaccion. Esta especificacion contribuye a mantener coherencia tematica
y consistencia terminologica, facilitando la obtencion de textos que
cumplen con las expectativas formales vy discursivas del manuscrito
(Shanahan et al., 2023).

Las instrucciones constituyen el nucleo operativo del prompt y deben
formularse de manera clara, detallada y orientada a la accién. Estas indican
con precision el tipo de contenido esperado, el nivel de detalle, la extension
aproximada, los elementos prioritarios y las referencias que deben
incorporarse. Instrucciones bien delimitadas permiten optimizar la
interaccion con la IA, reduciendo errores, redundancias y contenido
irrelevante, y favoreciendo que cada seccion del manuscrito cumpla con sus
objetivos comunicativos.

El formato de salida es otro elemento que orienta a la IA sobre la estructura
del texto que debe producir. Puede incluir la organizacion en parrafos,
subtitulos, listas, tablas o el uso de estilos de citacion especificos, 1o que
facilita la integracion directa del contenido en el manuscrito. Definir el
formato contribuye a la coherencia estructural del texto y reduce el tiempo
dedicado a tareas de edicion y adaptacion posteriores (He et al., 2024).

Las restricciones complementan la estructura del prompt al establecer
limites claros, como la extensidon maxima, la exclusion de ciertos temas, el
uso de terminologia especifica o |a exigencia de basarse en evidencia
verificada. Estas delimitaciones reducen el riesgo de generar contenido
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inadecuado o inexacto y contribuyen a mantener la confiabilidad vy Ia
alineacion del texto con criterios académicos \ éticos (Liu et al.,, 2025).

La comprension integral de la estructura de prompts efectivos permite
optimizar la interaccion con la inteligencia artificial y garantizar que el
contenido generado sea relevante, coherente y confiable. El disefio
cuidadoso de prompts favorece la reproducibilidad, la adaptabilidad y el
control discursivo, consolidandose como una competencia estratégicaen la
redaccion académica asistida por IA.

Técnicas

Las técnicas de prompting avanzadas permiten optimizar la interacciéon con
modelos de lenguaje y obtener resultados mas precisos y Gtiles en la
redaccion académica. Entre las mas relevantes se encuentran el few-shot
prompting, el chain-of-thought, la regulacion de la temperatura vy los
procesos iterativos de refinamiento. Cada una de estas estrategias requiere
comprension y aplicacion cuidadosa, ya que su uso inadecuado puede
derivar en errores conceptuales, incoherencias o informacion no verificada.

El few-shot prompting consiste en proporcionar a la IA uno o varios
ejemplos de como se espera que genere |a respuesta antes de formular la
instruccion principal (Lazaridou et al., 2022). Esta técnica permite que la IA
identifique patrones de estructura, estilo vy contenido, aumentando la
probabilidad de producir un resultado alineado con las expectativas del
autor. Por ejemplo, si se desea generar resumenes de articulos cientificos,
incluir uno o dos resimenes previamente redactados permite que la IA
comprenda la extension, el nivel de detalle y el enfoque requerido.

Esta técnica no es infalible y debe aplicarse con precaucion. La seleccion de
ejemplos es critica, ya que ejemplos mal elegidos pueden inducir sesgos o
generar respuestas incoherentes. Por esta razon, el few-shot prompting
requiere supervision activa del autor vy ajustes iterativos hasta lograr que la
salida sea consistente con los objetivos de redaccion (Nandi et al., 2025).
Ademas, el nimero de ejemplos debe ser equilibrado; demasiados ejemplos
pueden sobrecargar el modelo, mientras que pocos pueden resultar
insuficientes para guiar adecuadamente la generacion de texto.

El chain-of-thought es otra técnica avanzada que consiste en solicitar a la
IA que razone paso a paso antes de generar la respuesta final. Esta
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estrategia es Util en tareas complejas que requieren inferencias o analisis
secuenciales, como |a sintesis de resultados, la comparacion de hallazgos o
la resolucién de problemas metodolégicos (Ge et al.,, 2023). La IA, al seguir
un razonamiento explicito, puede producir textos mas coherentes y con un
flujo l6gico mas robusto.

Sin embargo, el uso del chain-of-thought debe manejarse con precaucion.
La generacion de razonamientos largos puede aumentar I3 probabilidad de
errores de interpretacion o “alucinaciones”. Por ello, cada razonamiento
producido debe ser revisado y validado por el autor, especialmente cuando
se integra en secciones criticas del manuscrito como la discusion o la
sintesis de literatura.

La temperature es un parametro que regula la creatividad o aleatoriedad de
la IA al generar texto. Valores bajos tienden a producir respuestas mas
conservadoras, precisas y repetitivas, mientras que valores mas altos
incrementan la diversidad y creatividad del contenido, aunque también
aumentan el riesgo de errores o afirmaciones no verificadas (Xu et al., 2024).
En |a redaccidon académica, ajustar la temperatura permite controlar el
equilibrio entre precision vy fluidez estilistica, optimizando la utilidad del
texto generado segun |la tarea especifica.

El uso de temperatura alta puede ser Util en etapas iniciales de
brainstorming o generacion de ideas, donde se busca explorar alternativas
de redaccion o enfoques conceptuales. En contraste, valores bajos son mas
adecuados para tareas que requieren exactitud y consistencia, como
resiUmenes de resultados, citaciones o generacion de referencias, donde la
precision es prioritaria sobre la creatividad.

La iteracion es un componente central de |a efectividad de |as técnicas de
prompting. Consiste en generar texto, revisar los resultados, ajustar el
prompty repetir el proceso hasta obtener un contenido que cumpla con los
estandares deseados (Geroimenko, 2025). Esta estrategia permite
combinar las ventajas de las demas técnicas, refinando continuamente la
calidad, coherencia y pertinencia del texto generado por |3 IA.

La iteracion también sirve para corregir errores derivados de parametros
mal ajustados o de prompts incompletos. Cada ciclo de generacion, revision
v ajuste contribuye a que el texto final sea mas saolido, coherente y alineado
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con los objetivos de redaccion, reduciendo la necesidad de correcciones
manuales posteriores (Geroimenko, 2025).

Un enfoque combinado de estas técnicas permite optimizar la redacciéon
académica asistida por IA. Por ejemplo, un prompt inicial con few-shot,
regulando la temperatura vy siguiendo un razonamiento chain-of-thought,
puede generar borradores detallados que luego se refinan iterativamente
para cumplir con los estandares de claridad, coherencia y precision
cientifica.

Es importante subrayar que ninguna técnica elimina la necesidad de
supervision humana. Aunque las herramientas de IA ofrecen asistencia
avanzada, la verificacion de exactitud, |a interpretaciéon conceptual vy Ia
contextualizacion critica del texto siguen siendo responsabilidades del
autor. Esta supervision asegura que la redaccion asistida cumpla con los
estandares académicos v la integridad cientifica.

El dominio de estas técnicas constituye una habilidad estratégica para los
investigadores y autores, ya que permite aprovechar la IA no solo como
generadora de texto, sino como herramienta de analisis, sintesis v
estructuracion de informacion. La comprension de sus limitaciones, riesgos
\ aplicaciones correctas es esencial para maximizar su utilidad.

Herramientas y recursos recomendados

La generacion de texto v la planificacidn de manuscritos representan areas
en las que la inteligencia artificial ha demostrado un potencial significativo
para asistir a los autores en el proceso de redaccion académica.
Herramientas como ChatGPT, Claude y Gemini permiten no solo la
produccion de borradores iniciales, sino también la estructuracion
conceptual del contenido, la generacion de ideas vy la organizacion de
secciones dentro de un manuscrito cientifico. Su utilidad radica en la
capacidad de transformar instrucciones textuales en contenido coherente,
manteniendo un estilo académico consistente y adaptado al nivel
requerido.

ChatGPT, basado en modelos de lenguaje avanzados, se ha consolidado
como un recurso versatil para la generacion de texto académico. Su
fortaleza reside en la capacidad de producir borradores, resimenes,
esquemas \ explicaciones detalladas de conceptos complejos, siempre que
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el usuario formule prompts claros y especificos. Esta herramienta permite
iteraciones rapidas, refinando el contenido de acuerdo con el nivel de
detalle, tono vy estructura exigidos por la publicacion. La posibilidad de
interactuar de manera conversacional facilita la planificacion del
manuscrito, ya que los autores pueden solicitar ajustes, aclaraciones o
reorganizacion de ideas en tiempo real.

Claude, por su parte, ofrece capacidades similares con énfasis en la
coherencia a largo plazo y la generacion de textos extensos que mantienen
uniformidad conceptual. Esta caracteristica resulta especialmente Util para
la redaccion de secciones largas, como revisiones de literatura, discusiones
detalladas o metodologias complejas, donde |a continuidad del discurso es
esencial para la comprension del lector. Claude también incorpora
funciones que permiten resaltar inconsistencias, sugerir reorganizaciones
l6gicas y generar variantes de texto que los autores pueden evaluar vy
seleccionar segln sus objetivos.

Gemini, una herramienta emergente en el ambito de modelos de lenguaje
generativos, combina generacion textual con capacidades de planificacion
y estructuracion de documentos. Su principal ventaja consiste en la
integracion de analisis semantico y contextual que permite generar
borradores iniciales con coherencia tematica y estructural, reduciendo el
esfuerzo manual requerido en Ia organizacion de ideas v la definicion de
secciones. Gemini también facilita la creacion de esquemas y mapas
conceptuales que sirven como guia para la redaccion detallads,
optimizando la eficiencia del proceso académico.

Eluso combinado de estas herramientas permite un enfoque estratégico en
la planificacion del manuscrito. Por ejemplo, ChatGPT puede emplearse para
generar borradores de introducciones y resumenes, Claude para elaborar
revisiones de literatura extensas vy coherentes, y Gemini para estructurar
esquemas generales y organizar subsecciones del articulo. Esta integracion
asegura que cada herramienta se utilice segln sus fortalezas, maximizando
la productividad y manteniendo |a calidad académica.

Estas plataformas también permiten la adaptacion del estilo y Ia
terminologia segln la audiencia objetivo. Investigadores pueden solicitar
textos con nivel técnico especifico, vocabulario disciplinar o enfoque
pedagdgico, lo que incrementa la versatilidad de la IA en contextos
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multidisciplinarios o colaborativos. La capacidad de ajustar la salida segln
criterios de claridad, concision y formalidad refuerza la pertinencia de los
textos generados y contribuye a una redaccion mas eficiente vy profesional.

En términos de planificacion, las herramientas de generacion de texto
permiten ensayar distintas estrategias de organizacion de la informacion,
facilitando la estructuracion légica de secciones, subtitulos vy parrafos. Esto
es particularmente valioso en la redaccion académica, donde la coherencia
entre seccionesy la progresion de ideas es esencial para la comprension del
lector vy la solidez argumentativa del manuscrito (Joshi, 2025).

Laintegracion de estas plataformas también potencia la colaboracion entre
autores. Mediante |la generacion de borradores y esquemas preliminares,
los equipos pueden discutir, ajustar y validar el contenido antes de su
redaccion final, optimizando tiempos yy asegurando que todos los miembros
compartan una vision conceptual uniforme. Esto reduce la dispersion de
ideas y permite una coordinacion mas efectiva en proyectos de
investigacion conjunta.

Si bien estas herramientas no reemplazan la autoria ni la responsabilidad
intelectual, su aplicacion estratégica permite aumentar la eficiencia,
mejorar la coherencia vy calidad del contenido, vy optimizar el proceso de
organizacion y estructuracion de los manuscritos académicos.

Bdsqueda de literatura

La busgueda de literatura, la extraccion de datos y la sintesis de
informacion constituyen etapas criticas en la produccion de conocimiento
académico, ya que la calidad del manuscrito depende directamente de la
exhaustividad vy precisién con que se recopilen y analicen las fuentes. En
este contexto, |a inteligencia artificial ofrece herramientas que facilitan Ia
identificacion de literatura relevante, la extraccion automatizada de
informacion clave y la generacion de resimenes coherentes que sintetizan
el estado del arte en un area de estudio especifica.

Una de las principales ventajas de las herramientas de blsqueda asistida
por IA es |a capacidad de analizar grandes volumenes de publicaciones en
tiempo reducido. Plataformas como Scite, Elicit o Consensus permiten
filtrar, priorizar y organizar articulos segln criterios de relevancia, citas,
impacto y actualidad, lo que facilita al investigador acceder rapidamente 3
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fuentes pertinentes sin invertir tiempo excesivo en la revision manual de
bases de datos extensas. Este enfoque aumenta la eficiencia en la
planificacion de la redaccion académica y asegura que los autores trabajen
con informacion actualizada y de calidad comprobada.

La extraccion de datos asistida por IA permite identificar vy estructurar
informacion critica de los articulos revisados, como metodologias,
resultados, wvariables medidas vy conclusiones principales. Esta
automatizacion reduce la probabilidad de omitir informacién relevante vy
minimiza errores de transcripcion, al mismo tiempo que facilita la
organizacion de los datos en formatos estructurados, tablas comparativas
0 resumenes tematicos que pueden integrarse directamente en el
manuscrito.

La sintesis de informacion cientifica es otra dimension en la que la IA ofrece
un valor significativo. Al combinar la busqueda vy la extraccion de datos,
estas herramientas permiten generar resiumenes coherentes de literatura
previa, identificando patrones, tendencias y vacios en |3 investigacion
existente. Este proceso no solo agiliza la redaccion de revisiones de
literatura, sino que también apoya la identificacion de preguntas de
investigacion, hipotesis y enfoques metodologicos innovadores.

El uso de IA en estas etapas requiere una interaccion cuidadosa vy
supervision continua. Si bien la herramienta puede organizar y resumir
informacion, la interpretacion critica de los resultados, la evaluacion de la
validez de los datos vy la contextualizacion tebrica permanecen como
responsabilidades del autor. Esto garantiza que la sintesis generada refleje
un juicio académico informado y mantenga la integridad cientifica del
trabajo.

Herramientas como Scite utilizan inteligencia artificial para clasificar citas
segln su relevancia y tipo, distinguiendo entre referencias que apoyan,
contradicen odiscuten un estudio determinado. Esta funcionalidad permite
alos autores evaluar la solidez de |a evidencia existente, priorizar fuentes v
estructurar argumentos de manera fundamentada, reduciendo el riesgo de
sesgos o interpretaciones incompletas de |a literatura.

Elicit, por su parte, combina blsqueda avanzada con extraccion de datos,
proporcionando resGmenes automaticos de articulos cientificos v
destacando informacion clave como resultados numéricos, metodologias y
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conclusiones. Esta capacidad es particularmente Gtil en revisiones
sistematicas o estudios comparativos, donde |a precision v 1a exhaustividad
en la recopilacion de informacién son esenciales.

Consensus ofrece un enfoque complementario al generar resumenes
basados en evidencia de multiples fuentes, destacando hallazgos
consistentes y divergentes. Esta técnica facilita la identificacion de
consenso cientifico y la estructuracion de la discusion en articulos
académicos, permitiendo al autor presentar un panorama claro vy
sintetizado de la investigacion previa.

La integracion de estas herramientas en el flujo de trabajo académico
contribuye a la eficiencia vy |a calidad del manuscrito, ya que permite a los
autores dedicar mas tiempo al analisis critico v a la generacion de nuevas
ideas, mientras la IA se encarga de tareas de recopilacion y organizacion de
informacion que suelen ser laboriosas y propensas a errores.

Es importante considerar la ética y la transparencia en el uso de estas
herramientas. Los autores deben documentar como se empled la lA en la
bUsqueda, extraccion y sintesis de literatura, garantizando Ia trazabilidad
de la informacion y evitando |la dependencia excesiva de resultados
generados automaticamente sin supervision critica.

Otra ventaja es la capacidad de estas herramientas para adaptarse a
busquedas interdisciplinarias, combinando informacion de distintas areas
tematicas y ayudando a identificar conexiones que podrian no ser
evidentes en revisiones manuales. Esto potencia la innovacion y permite al
investigador contextualizar su estudio dentro de un panorama mas amplio
v relevante.

La personalizacion de los criterios de busqueda y extraccion es clave para
maximizar la utilidad de la IA. Los autores pueden ajustar filtros segin fecha
de publicacion, tipo de estudio, impacto de la revista, palabras clave y otras
variables, asegurando que la informacion recopilada sea pertinente vy
cumpla con los objetivos del manuscrito.

Finalmente, |a combinacidbn de busqueda eficiente, extraccion
automatizada vy sintesis coherente mediante IA constituye un soporte
estratégico que optimiza el proceso de redaccion académica. Al integrar
estas herramientas de manera critica y supervisada, los autores pueden
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aumentar la precision, exhaustividad y relevancia de sus manuscritos,
manteniendo altos estandares de rigor cientifico y ética en la investigacion.
Revisién lingiistica

La revision linglistica constituye un elemento esencial en la redaccion
académica, dado que la claridad, coherencia y precision del texto
determinan su comprensibilidad y calidad profesional. En este contexto,
herramientas como Grammarly, LanguageTool y DeeplL Write ofrecen
asistencia avanzada en la correccion de errores gramaticales, ortograficos,
de puntuacion y de estilo, contribuyendo a optimizar la presentacion de
manuscritos cientificos sin reemplazar la intervencion critica del autor.

Grammarly se ha consolidado como una herramienta integral para la
revision linguistica, combinando deteccidn de errores con sugerencias de
estilo y coherencia. Su sistema analiza el texto de manera contextual,
identificando problemas de concordancia, redundancias y expresiones
ambiguas, asi como inconsistencias en el uso de terminologia especifica.
Ademas, ofrece recomendaciones sobre claridad, concision y tono,
permitiendo que el autor ajuste el manuscrito segln los estandares
académicos vy el publico objetivo.

LanguageTool, por su parte, aporta un enfoque multilingde y flexible,
adecuado para autores que redactan en distintos idiomas o que requieren
revision de textos traducidos. Esta herramienta detecta errores
gramaticales y de estilo, ademas de inconsistencias de puntuacion vy
sintaxis, v permite configurar reglas especificas segln las necesidades del
manuscrito. Su capacidad de personalizacion facilita mantener uniformidad
en la terminologia y el estilo a lo largo del texto, especialmente en
documentos colaborativos.

DeeplL Write complementa estas herramientas ofreciendo no solo
correccion lingUistica, sino también sugerencias de reformulacion y mejora
estilistica basadas en Ia fluidez vy naturalidad del idioma. Esta funcion es
particularmente Util en resimenes, introducciones y conclusiones, donde la
concision v claridad son esenciales para transmitir ideas complejas de
manera efectiva. La IA de DeeplL Write permite que los autores mantengan
la voz académica propia, optimizando la estructura de las frases y Ia
coherencia general del texto.
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La integracion de estas herramientas en el proceso de revision linglistica
ofrece ventajas significativas en términos de eficiencia y calidad. Al
automatizar la detecciéon de errores vy sugerencias de mejora, los autores
pueden concentrarse en aspectos conceptuales y argumentativos del
manuscrito, reduciendo la carga de trabajo asociada a la correccion manual
v |3 edicién repetitiva. Esto resulta especialmente relevante en proyectos
extensos o colaborativos, donde el volumen de texto puede dificultar una
revision exhaustiva y consistente.

Es fundamental entender que estas herramientas funcionan como
asistentes vy no sustituyen la supervision critica del autor. Aunqgue la 1A
puede identificar errores formales y proponer mejoras de estilo,
corresponde al investigador evaluar |a pertinencia de cada sugerencia,
asegurando que las modificaciones respeten la intencion, el contenido
cientifico y la coherencia argumentativa del manuscrito.

Ademas de la correccion gramatical y estilistica, estas plataformas
permiten uniformar la terminologia y el registro académico, evitando
inconsistencias que puedan afectar la claridad y profesionalidad del texto.
Por ejemplo, en articulos de caracter interdisciplinario, donde coexisten
conceptos de distintas areas, la revision asistida ayuda a mantener un
vocabulario coherente y preciso, contribuyendo a la comprension por parte
de audiencias diversas.

Grammarly y LanguageTool también facilitan la identificacion de problemas
de legibilidad, como frases excesivamente largas, estructuras complejas o
redundancias, ofreciendo recomendaciones que optimizan la fluidez v la
claridad del texto. Estas sugerencias son especialmente Gtiles en secciones
como la discusion o la sintesis de resultados, donde la densidad conceptual
puede dificultar la comprension.

Otra ventaja de estas herramientas es la posibilidad de personalizacion
segln normas editoriales y estilo de revista. Los autores pueden configurar
preferencias de puntuacion, estilo de citas, uso de maylsculas vy
abreviaturas, asegurando que el texto cumpla con los estandares
requeridos por las publicaciones cientificas, lo que reduce errores formales
v acelera el proceso de revision editorial.

El uso de DeepL Write es particularmente valioso en contextos de
traduccion o redaccion multilingle. Al generar sugerencias de
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reformulacion basadas en la naturalidad y coherencia del idioma, la
herramienta permite mantener Ia fidelidad conceptual v Ia fluidez textual,
garantizando que el contenido no solo sea correcto, sino también
comprensible y estilisticamente adecuado.

En proyectos colaborativos, estas plataformas facilitan la armonizacion de
estiloy registro entre distintos autores, evitando discrepancias que puedan
surgir cuando varios investigadores contribuyen a un mismo manuscrito.
Esto asegura un texto cohesivo, uniforme y coherente, que refleja una voz
académica consistente.

La combinacion de correccion linglistica, sugerencias estilisticas v
verificacion de legibilidad contribuye a elevar la calidad global del
manuscrito. Estas herramientas permiten detectar y corregir errores que
podrian pasar inadvertidos en revisiones manuales, fortaleciendo I3
presentacion profesional del trabajo y su claridad comunicativa.

Finalmente, la integracion de Grammarly, LanguageTool y DeepL Write en el
proceso de revision linguistica potencia |a eficiencia, coherencia vy claridad
del manuscrito. Si bien la supervision y criterio del autor siguen siendo
fundamentales, estas herramientas representan un soporte estratégico
que optimiza la presentacion del contenido, asegura uniformidad en la
terminologia y facilita |a entrega de un texto académico preciso,
comprensible y profesional.

Gestion de referencias

La gestion eficiente de referencias bibliograficas constituye un
componente esencial en la redaccion académica, dado que la exactitud,
consistencia y organizacion de las fuentes citadas impactan directamente
en la credibilidad y profesionalidad de un manuscrito. Herramientas como
Zotero, Mendeley y Scholarcy facilitan la recopilacion, almacenamiento,
organizacion y citacion de referencias, optimizando el proceso de escritura
v reduciendo errores que podrian comprometer la integridad académica.

Zotero se destaca como una plataforma versatil v de codigo abierto que
permite a los investigadores capturar referencias directamente desde
bases de datos, sitios web o catalogos de bibliotecas. Su integracion con
procesadores de texto como Microsoft Word y LibreOffice permite insertar
citas y generar bibliografias automaticamente, adaptandose a distintos
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estilos de citacion, como APA, MLA, Vancouver o Chicago. Esta
funcionalidad reduce significativamente el tiempo requerido para la
gestion de referencias y asegura coherencia en la presentacion de fuentes
3 lolargo del manuscrito.

Ademas, Zotero ofrece herramientas de organizacion mediante
colecciones, etiquetas y notas, lo que facilita la estructuracién de
informacion bibliografica segin secciones del articulo, temas de
investigacion o prioridades de relevancia. La capacidad de agregar archivos
PDF, resimenes y anotaciones complementa la gestion de referencias,
permitiendo al autor mantener un archivo completo y accesible de toda la
documentacion utilizada en la investigacion.

Mendeley, por su parte, combina gestion de referencias con funciones
colaborativas, permitiendo a equipos de investigacion compartir
bibliotecas, anotar documentos y coordinar la revision de literatura. Esta
caracteristica resulta especialmente valiosa en proyectos
interdisciplinarios o de gran envergadura, donde multiples autores
contribuyen con fuentes y requieren un sistema que mantenga la
coherencia vy facilite la trazabilidad de la informacion. Ademas, Mendeley
ofrece capacidades de bUsqueda integrada y recomendacion de literatura
relevante, contribuyendo a la expansion y actualizacion de la base
bibliografica del investigador.

Scholarcy complementa estas herramientas al automatizar la extraccion de
informacion clave de los articulos cientificos, generando resumenes
estructurados, tablas de resultados vy listas de referencias. Esta
funcionalidad permite a los autores sintetizar rapidamente Ia literatura,
identificar hallazgos relevantes y organizar citas de manera eficiente,
acelerando la fase de revision y planificacion de manuscritos. Al integrar
Scholarcy con Zotero o Mendeley, es posible combinar extraccion
automatizada de datos con gestion organizada de referencias, creando un
flujo de trabajo optimizado y consistente.

El uso de estas herramientas también contribuye a la reduccion de errores
comunes en la citacién, como referencias incompletas, duplicadas o mal
formateadas. Al automatizar la insercion de citas y la generacion de
bibliografias, los autores minimizan la probabilidad de inconsistencias que
podrian afectar la profesionalidad del manuscrito o generar problemas en
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la revision editorial. Esta automatizacion es especialmente Gtil en estudios
con un gran namero de fuentes, donde el manejo manual de referencias se
vuelve complejo y propenso a errores.

La integracion de Zotero y Mendeley con procesadores de texto permite a
los autores actualizar automaticamente las bibliografias si se agregan,
eliminan o modifican referencias. Esta funcionalidad garantiza que el
manuscrito mantenga consistencia en todo momento, evitando desajustes
entre citas en el texto vy la lista de referencias, lo cual es fundamental para
cumplir con los estandares académicos vy editoriales.

Ademas, |a capacidad de organizar bibliotecas en colecciones tematicas
facilita la planificacion de secciones especificas del manuscrito. Por
ejemplo, se pueden crear subcolecciones para introduccion, metodologia,
resultados y discusion, lo que permite acceder rapidamente a referencias
relevantes en cada etapa de la redaccion, mejorando la eficiencia vy I3
coherencia conceptual del articulo.

Scholarcy, al generar resimenes automaticos y tablas de datos, permite
identificar rapidamente tendencias, resultados principales vy lagunas en la
literatura, lo que facilita Ia toma de decisiones sobre qué fuentes incluir y
como integrarlas de manera efectiva en la narrativa academica. Esta
sintesis automatizada apoya la evaluacion critica de la informacion vy
contribuye a la solidez conceptual del manuscrito.

El uso coordinado de estas herramientas optimiza no solo |a eficiencia enla
gestion de referencias, sino también la calidad de la redaccion, asegurando
gue cada cita sea precisa, completa y contextualizada. La capacidad de
vincular documentos, notas y anotaciones permite mantener un registro
detallado de la evidencia utilizada, fortaleciendo la transparencia v
trazabilidad del trabajo académico.

En contextos colaborativos, estas plataformas permiten compartir
bibliotecas y gestionar versiones de referencias, asegurando que todos los
miembros del equipo trabajen con la misma base de informacion. Esto
minimiza duplicaciones, inconsistencias y malentendidos, promoviendo
una coordinacion efectiva y uniforme entre autores.

Finalmente, la integracion de Zotero, Mendeley y Scholarcy constituye un
soporte estratégico que mejora la productividad, coherencia v

73



profesionalidad de |a redaccion académica. Al automatizar la gestion de
referencias, permitir la extraccion y sintesis de informacion vy facilitar la
colaboracion entre autores, estas herramientas fortalecen la calidad,
precision vy eficiencia del proceso de escritura, garantizando que los
manuscritos cumplan con los estandares cientificos vy editoriales exigidos.
Verificacion y ética

La verificacion de la originalidad y la observancia de normas éticas
constituyen pilares fundamentales en la redaccidon académica, ya que Ia
integridad del manuscrito y la credibilidad del autor dependen de la
transparencia vy la autenticidad de los contenidos presentados.
Herramientas como Turnitin, Copyleaks vy GPTZero ofrecen asistencia
avanzada en |a deteccion de plagio, auto-plagio vy contenido generado por
inteligencia artificial, proporcionando mecanismos que permiten a los
investigadores garantizar la ética en la produccion de textos cientificos.

Turnitin es una de las plataformas mas utilizadas a nivel mundial para la
deteccion de similitudes en textos académicos. Su sistema compara el
contenido del manuscrito con una vasta base de datos que incluye
publicaciones cientificas, libros, trabajos de estudiantes y material
disponible en internet. Esta comparacion permite identificar coincidencias
textuales vy posibles problemas de plagio, ofreciendo informes detallados
que facilitan la revision y correccion del contenido antes de su envio a una
revista o presentacion académica.

Copyleaks complementa estas capacidades mediante la deteccion de plagio
no solo textual, sino también semantico, es decir, identificando contenidos
parafraseados o reescritos que podrian no ser detectados por
herramientas tradicionales. Esta caracteristica es especialmente relevante
en contextos de redaccion asistida por IA, donde |a generacion de texto
puede producir contenido que, aunque no idéntico, reproduce ideas o
estructuras de manera indebida. Copyleaks permite a los autores evaluarla
originalidad de sus textos vy aplicar correcciones que garanticen la
integridad académica.

GPTZero se enfoca especificamente en la identificacion de contenido
generado por modelos de lenguaje. Su analisis permite distinguir entre
texto escrito por humanos y texto generado por IA, contribuyendo a la
transparencia en el uso de herramientas automatizadas. Esta funcion
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resulta particularmente relevante en contextos donde las revistas o
instituciones requieren que se declare explicitamente la asistencia de
inteligencia artificial en la redaccion, asegurando que la autoria vy
responsabilidad intelectual se mantengan claras v verificables.

El uso de estas herramientas no solo sirve para cumplir con requisitos
formales de las revistas cientificas, sino que también fortalece la confianza
en la investigacion. Al garantizar que los textos sean originales y que el uso
de IA esté adecuadamente documentado, los autores protegen Ia
integridad de su trabajo y contribuyen a mantener estandares éticos
elevados en la comunidad académica.

Ademas, estas plataformas permiten una revision preventiva, antes de la
publicacion, evitando sanciones, retractaciones o cuestionamientos sobre
la autoria vy la originalidad del contenido. Esta verificacion temprana es
particularmente Gtil en entornos colaborativos, donde multiples autores
contribuyen al manuscrito y es necesario asegurar la coherencia vy
autenticidad de todas las secciones.

La aplicacion de Turnitin, Copyleaks y GPTZero también contribuye a la
educacion ética de los autores vy estudiantes. Al recibir retroalimentacion
detallada sobre coincidencias textuales y contenido potencialmente
problematico, los usuarios aprenden a identificar y evitar practicas de
plagio, comprender los limites del parafraseoy reconocer la importancia de
la atribucion correcta de fuentes. Esto fortalece la cultura de integridad
acadéemica vy la responsabilidad individual en la produccion de
conocimiento.

Es importante sefalar que estas herramientas no sustituyen el juicio critico
del autor. La interpretacion de los resultados, la determinacion de la
relevancia de las coincidencias vy la implementacion de correcciones
requieren evaluacion humana. La combinacion de verificacion automaticay
supervision critica asegura que la correccion sea precisa, ética y alineada
con las normas de citacion y publicacion.

En contextos de redaccidn asistida por IA, estas herramientas permiten
gestionar riesgos especificos asociados a la generacion automatizada de
contenido. Detectar texto producido por IA vy evaluar su originalidad
contribuye a garantizar que la asistencia tecnologica se utilice de manera
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responsable, evitando presentar contenido generado como propio sin la
debida transparencia.

Asimismo, |a integracion de estos sistemas en el flujo de trabajo académico
fortalece la trazabilidad del proceso de redaccion. Mantener registros de
verificacion y documentacion de originalidad permite a los autores
demostrar el cumplimiento de normas éticas ante revisores, editores vy
comités institucionales, consolidando la confianza en el trabajo
presentado.

La utilizacion de estas herramientas también promueve buenas practicas
en la citacion y referencia de fuentes. Al identificar coincidencias o
contenido derivado, los autores pueden revisar la adecuacion de sus citas,
la fidelidad a las ideas originales vy |a correcta atribucion de créditos,
asegurando que la documentacion bibliografica cumpla con estandares
académicos internacionales.

Finalmente, el uso estratégico de Turnitin, Copyleaks, GPTZero v
herramientas similares constituye un componente esencial de |a ética v
responsabilidad en la redaccion academica. Su aplicacion permite
garantizar la originalidad, transparencia y trazabilidad del manuscrito,
reducir riesgos de plagio o mala practica, y reforzar la integridad cientifica
del trabajo. Al combinar estas herramientas con supervision critica vy
practicas conscientes de autoria, los investigadores optimizan la calidad,
confiabilidad y valor académico de sus publicaciones.
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ComointegrarlalAen el proceso de
escritura cientifica

Redaccion del resumen

El Resumen es una sintesis autdnoma del articulo cientifico. Su funcion es
permitir al lector comprender, en un espacio reducido, queé se hizo, como se
hizo y qué se encontro, sin necesidad de consultar el texto completo. En
muchos casos, es la Unica parte del articulo que se lee, por lo que exige
maxima precision y economia discursiva.

Desde el punto de vista de la escritura cientifica, el Resumen no es una
introduccion abreviada ni una conclusion ampliada. Debe reflejar de
manera equilibrada los elementos esenciales del articulo: el problema
abordado, el objetivo, el enfoque metodoldgico, los resultados principales y
las conclusiones mas directas. Cada frase cumple una funcién informativa
concreta; no hay espacio para contextualizaciones extensas ni
valoraciones.

Una dificultad habitual en estudiantes es redactar el Resumen antes de
haber cerrado el articulo. Esta practica suele generar inconsistencias,
omisiones o énfasis incorrectos. El Resumen debe escribirse al final del
proceso, cuando el contenido del articulo ya esta completamente definido.

En este contexto, la inteligencia artificial puede utilizarse como una
herramienta de apoyo sintético vy de control de coherencia global. La IA
puede ayudar a identificar qué informacion es imprescindible incluir, como
condensarla y como mantener la proporcionalidad entre secciones, sin
redactar el texto final ni introducir formulaciones nuevas.

Prompt para la elaboracion del resumen

El siguiente prompt permite que la IA oriente |la construccion del Resumen,
asegurando alineacion con el articulo completo.
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Actla como asistente de escritura cientifica.

A partir del articulo ya finalizado, guia la elaboracion del Resumen.
No redactes el texto final del Resumen.

No introduzcas informacion que no aparezca en el articulo.

Tu tarea es:

—indicar qué informacion esencial debe incluirse en el Resumen;

- sugerir el orden y la proporcién de cada elemento (problema, objetivo,
metodologia, resultados, conclusiones);

- sefalar qué detalles deben omitirse por razones de espacio;

— advertir sobre inconsistencias frecuentes entre el Resumen v el cuerpo
del articulo.

Informacion disponible:

- Objetivo del estudio: (PEGAR OBJETIVO)]

- Metodologia (sintesis): (PEGAR SINTESIS)

- Resultados principales: (PEGAR SINTESIS)
- Conclusiones: (PEGAR SINTESIS)

- Limite de palabras del Resumen: (INDICAR])
Ejermnplo de respuesta esperable de la IA
Estructura sugerida del Resumen

El Resumen deberia organizarse en un Gnico parrafo (o en formato
estructurado si la revista lo exige), respetando la siguiente secuencia:

Planteamiento del problema y objetivo

Una o dos frases iniciales que situen brevemente el problema y formulen el
objetivo del estudio. Evitar contextualizaciones amplias.

Enfoque metodologico

Una frase queindigue el tipo de estudio, la poblacién o muestray el enfoque
analitico general. No incluir detalles instrumentales secundarios.
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Resultados principales

Dos o tres frases que resuman los hallazgos mas relevantes, mencionando
anicamente los resultados directamente vinculados al objetivo. Incluir
valores numeéricos solo si la revista lo exige.

Conclusioén principal

Una frase final que sintetice el aporte del estudio, en coherencia estricta
con las conclusiones del articulo.

Advertencias de redaccion
— No introducir referencias bibliograficas.
— No usar abreviaturas no definidas.

— No incluir interpretaciones mas amplias que las desarrolladas en la
Discusion.

- Mantener proporcién entre secciones (evitar que los métodos o el
contexto dominen el Resumen).

Introduccién

La Introduccion es la seccion del articulo cientifico en la que el autor
establece el marco intelectual del estudio. Su funcién no es presentar
resultados ni anticipar conclusiones, sino conducir al lector desde el campo
general de investigacion hasta el objetivo concreto del trabajo. Una
Introduccién bien construida permite comprender por qué el estudio es
pertinente, qué problema aborda y desde qué perspectiva lo hace.

La Introduccion opera como un movimiento progresivo: parte de un
contexto amplio, avanza hacia una delimitaciéon del problema y culmina en
la formulacion del objetivo del articulo. Este recorrido no es arbitrario;
responde a convenciones ampliamente aceptadas en la comunicacion
cientifica y facilita que el lector sitde el estudio dentro del conocimiento
existente.

La Introduccion suele organizarse en tres o cuatro parrafos. El primero
presenta el tema general y su relevancia en el area de estudio. El segundo
acota el foco hacia el problema especifico que motiva la investigacion. El
tercero identifica una brecha de conocimiento, una limitacidn o una
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pregunta adn no resuelta. Finalmente, el dltimo parrafo explicita el objetivo
del articulo y establece la transicion hacia la seccion de Métodos. Aunque
esta estructura puede variar en extension o énfasis segln la disciplina, los
elementos que la componen son constantes.

La integracion de herramientas de inteligencia artificial en la escritura de la
Introducciéon debe entenderse dentro de este marco. La IA puede asistir al
autor en la formulacion de un primer borrador, ayudando a organizar el
discurso yv a mantener una progresion logica entre ideas. No sustituye |la
decision sobre qué problema es relevante ni cémo se define el objetivo del
estudio; esas decisiones pertenecen al investigador. La utilidad de la IA
reside, mas bien, en su capacidad para transformar una idea bien definida
en un texto académico inicial que luego sera revisado, corregido y afinado.

Prompt para la estructura de la introduccién

Actla como asistente de escritura cientifica.

A partir del siguiente tema de investigacion: (formular el tema en una frase
clara), propone la estructura de la Introduccién de un articulo cientifico.

Limitate a describir la organizacion de la Introduccion en parrafos o
secciones.

Para cada parte, indica:

—la funcion retérica que cumple dentro de la Introduccion,
- el tipo de informacion que deberia incluir,

- larelacion l6gica con la parte siguiente.

La estructura debe conducir progresivamente desde el contexto general del
tema hasta el objetivo del estudio.

Ejermnplo de respuesta esperable de la IA
Parrafo 1 — Contexto general

Introduce el contexto de la escritura académica en la educacion superior y
los cambios recientes asociados a la incorporacion de tecnologias digitales.
Presenta la relevancia del tema sin centrarse aun en la inteligencia artificial
generativa. Este parrafo establece el marco amplio desde el cual se aborda
el problema.
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Parrafo 2 — Delimitacion del problema

Acota el foco hacia el uso de herramientas de inteligencia artificial
generativa en tareas de escritura académica. Describe como estas
herramientas estan siendo adoptadas por estudiantes universitarios vy
plantea las tensiones o desafios asociados a su uso en contextos
formativos. Este parrafo reduce el campo de andlisis y prepara la
identificacion de una brecha.

Parrafo 3 — Brecha de conocimiento

Explicita qué aspectos del uso de la inteligencia artificial generativa en la
escritura académica altn no han sido suficientemente estudiados, por
ejemplo, su impacto en los procesos de aprendizaje o en el desarrollo de
habilidades de escritura. Este parrafo justifica |la necesidad del estudio.

Parrafo 4 — Objetivo del estudio

Formula de manera clara el objetivo del articulo, indicando qué se propone
analizar o evaluar en relacion con el uso de inteligencia artificial generativa
en la escritura académica universitaria. Este cierre conecta directamente
con la seccion de Métodos.

Métodos

La Metodologia es la seccion del articulo cientifico en la que el autor
describe, de manera precisa y ordenada, como se llevé a cabo el estudio. Su
funcion principal es permitir que el lector comprenda el diseno de la
investigacion vy, en la medida de lo posible, que pueda reproducir o evaluar
criticamente el proceso seguido. A diferencia de la Introduccion, Ia
Metodologia no argumenta ni justifica el estudio, sino que documenta las
decisiones y procedimientos adoptados.

La Metodologia exige un registro claro, técnico y descriptivo. No debe
contener interpretaciones de resultados ni valoraciones sobre la eficacia
del disefio. Su valor reside en la transparencia: cuanto mas explicita v
coherente sea la descripcion metodoldgica, mayor sera la credibilidad del
estudio.

La organizacion interna de la Mietodologia responde a una légica jerarquica.
La informacion se presenta desde los elementos mas generales, como el
tipo de estudio o el enfoque metodoldgico, hasta los mas especificos, como
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los instrumentos utilizados, el procedimiento seguido y las técnicas de
analisis aplicadas. Esta jerarquia no es solo formal, sino funcional: guia al
lector a través del proceso real de la investigacion.

En muchos casos, los estudiantes conocen con detalle lo que hicieron
durante su investigacion, pero tienen dificultades para organizar esa
informacion en una seccidon metodolégica publicable. Aqui es donde la
inteligencia artificial puede cumplir un rol atil. La IA puede ayudar a ordenar
la informacion existente, agrupar procedimientos relacionados vy sugerir
una estructura coherente, siempre que el contenido de partida sea
proporcionado por el autor.

Es importante subrayar que la IA no disena la metodologia ni completa
informacion faltante. Su funcidn se limita a organizar, jerarquizary orientar
la redaccion de una metodologia ya definida. El control sobre qué se hizo,
como se hizo y por qué se hizo permanece en manos del investigador.

Prompt para la redaccién de la metodologia

ActUa como asistente de escritura cientifica.

A partir de la informacidon metodoldgica que se proporciona a continuacion,
organiza la seccion de Metodologia de un articulo cientifico de forma
jerarquicay coherente.

No inventes procedimientos, datos, instrumentos ni analisis. Limitate
exclusivamente a la informacion suministrada. Si detectas vacios
relevantes, indicalos explicitamente.

Tu tarea es:
— proponer la estructura de la Metodologia en apartados vy subapartados;
- ordenar la informacion siguiendo una l6gica reproducible;

— para cada apartado, indicar brevemente como deberia redactarse (qué
tipo de informacién incluir y qué evitar),

- sefnalar posibles problemas de claridad, redundancia o falta de
informacion.

Informacion metodolégica del estudio:
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(PEGAR AQUI, EN TEXTO CONTINUO O VINETAS, TODO LO QUE SE HIZO EN EL
ESTUDIO)

Ejemnplo de respuesta esperable de Ia IA
Estructura propuesta de la Metodologia
1. Diseno del estudio

Este apartado debe describir el tipo de estudio realizado (por ejemplo,
transversal, experimental, cualitativo) y su enfoque general. La redaccion
debe ser directa vy situar al lector en el marco metodologico sin justificar
resultados. Conviene evitar interpretaciones o valoraciones.

2. Contexto y participantes

Aqui se organiza la informacion relativa al lugar donde se realizo el estudio,
las caracteristicas de la poblacién vy los criterios de inclusion vy exclusion. La
redaccion debe permitir comprender a quiénes se aplican los resultados. Es
importante mantener consistencia en tamanos muestrales y periodos
temporales.

3. Instrumentos y variables

Este apartado redne la descripcion de los instrumentos utilizados, las
variables medidas vy, cuando corresponde, sus propiedades basicas. La
redaccion debe ser precisa y técnica, evitando explicaciones tedricas
extensas. Si se usaron escalas o cuestionarios, debe indicarse su finalidad v
forma de aplicacion.

4. Procedimiento

En este punto se describe, de manera secuencial, como se desarrollo el
estudio. La redaccion debe seguir el orden real de las acciones realizadas,
permitiendo que otro investigador comprenda el proceso completo. Es
importante no mezclar este apartado con analisis de datos.

5. Andlisis de datos

Este apartado organiza la informacion sobre las técnicas de analisis
empleadas. La redaccion debe indicar qué analisis se realizaron y con qué
finalidad, sin presentar resultados. Conviene especificar software, criterios
v niveles de analisis cuando estén disponibles.

83



6. Consideraciones éticas

Aqui se agrupa la informacidon relacionada con consentimiento,
confidencialidad v aprobaciones éticas. La redaccion debe ser concisa v
formal, ajustada a los estandares de Ia disciplina.

Observaciones generales
- Se detecta falta de informacién en (indicar apartado).

— Algunos elementos del procedimiento podrianintegrarse mejor en un solo
subapartado.

— Conviene clarificar la relacién entre variables e instrumentos.
Resultados

La seccion de Resultados tiene como finalidad presentar de manera claray
ordenada los hallazgos del estudio, sin interpretarlos ni discutir su
significado. En esta parte del articulo, el autor muestra lo que se obtuvo a
partir del analisis de los datos, dejando la explicacion y contextualizacion de
esos hallazgos para la Discusion.

Los Resultados se caracterizan por un estilo descriptivo, preciso vy
contenido. El texto no argumenta, no evalUa nijustifica; se limita a informar.
Por estarazon, la seccion de Resultados mantiene una relacion estrecha con
las tablas y figuras: el texto guia al lector a través de ellas, destaca los
hallazgos relevantes vy sefala patrones, diferencias o tendencias
observadas.

Una practica comun en autores noveles es reproducir en el texto toda la
informacion contenida en las tablas. En la escritura cientifica, esto se
considera un error. El texto de Resultados no duplica Ia tabla, sino que
selecciona y enfatiza los elementos mas relevantes para el objetivo del
estudio. Las tablas contienen el detalle; el texto proporciona orientacion.

La organizacion de los Resultados responde a una légica interna que debe
ser explicita para el lector. Habitualmente, se inicia con una descripcion
general de |la muestra o de los datos, seguida de los resultados principales
v, finalmente, de los resultados secundarios o complementarios. El orden
no es arbitrario: refleja la jerarquia de las preguntas de investigacion
planteadas en la Introduccion.
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En este contexto, la inteligencia artificial puede utilizarse como apoyo para
transformar informacion tabular en una narrativa cientifica coherente. La
|IA puede ayudar a decidir qué resultados mencionar primero, cOmo agrupar
hallazgos relacionados y como redactar descripciones claras y sintéticas,
siempre que los datos sean proporcionados explicitamente por el autor.

Es fundamental subrayar que la IA no debe inferir significados, explicar
causas ni comparar los resultados con estudios previos. Su funcion en esta
seccion se limita a organizar y describir resultados existentes, respetando
estrictamente los valores numéricos v |la estructura analitica definida por el
investigador.

Prompt para la seccion de resultados

El siguiente prompt esta disefiado para que el estudiante obtenga una
redaccion inicial de la seccion de Resultados basada exclusivamente en
tablas ya elaboradas.

ActUa como asistente de escritura cientifica.

A partir de las siguientes tablas de resultados, redacta la seccion de
Resultados de un articulo cientifico.

Utiliza inicamente la informacion contenida en las tablas proporcionadas.
No inventes datos, no redondees valores ni infieras relaciones que no estén
explicitas.

Requisitos de redaccion:

— Describe los resultados de forma clara, precisa y objetiva.

- No interpretes los hallazgos ni los relaciones con Ia literatura.
- No incluyas explicaciones causales ni valoraciones.

- Organiza el texto siguiendo una jerarquia légica (resultados descriptivos,
principales y secundarios, si corresponde).

- Haz referencia explicita a cada tabla cuando sea pertinente (por ejemplo,
“Tabla 1 muestra...”).

Extension orientativa: (indicar nUmero aproximado de palabras).

Tablas de resultados:
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(PEGAR AQUI LAS TABLAS, EN FORMATO TEXTO O COPIADAS
DIRECTAMENTE)

Ejemnplo de respuesta esperable de Ia IA
Organizacion general de la seccion de Resultados

La seccion puede organizarse en dos bloques principales, siguiendo la l6gica
del objetivo del estudio.

Blogue 1. Resultados descriptivos generales

Se recomienda iniciar con una breve descripcion de las caracteristicas
generales de la muestra, remitiendo a la tabla correspondiente. En este
apartado, la redaccion debe limitarse a sefalar tamafos muestrales,
medias y desviaciones estandar relevantes, sin destacar diferencias ni
tendencias interpretativas.

Bloque 2. Resultados principales del estudio

A continuacion, se deben presentar los resultados directamente vinculados
al objetivo principal. La redaccion debe mencionar los valores centrales de
cada grupo y sefnalar si se observan diferencias estadisticamente
significativas, siempre remitiendo a la tabla correspondiente. Conviene
evitar términos evaluativos como “mejora”, “impacto” o “efecto”.

Blogue 3. Resultados secundarios o complementarios

Si existen analisis adicionales, estos pueden presentarse en un apartado
final. La redaccion debe ser mas breve y centrarse en informar los valores
obtenidos, sin jerarquizarlos por encima de los resultados principales.

Sugerencias de redaccion

- No repetir todos los valores de |a tabla en el texto.

— No explicar por qué se obtuvieron esos resultados.

— Mantener consistencia en el orden de presentacion de variables.

- Usar un tiempo verbal descriptivo y estable.

Discusién

La Discusion es la seccion en la que el autor interpreta los resultados del
estudio a la luz del conocimiento existente. A diferencia de los Resultados,
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aqui el texto deja de ser puramente descriptivo y adquiere un caracter
analitico y argumentativo. Su funcidn no es repetir los datos, sino explicar
qué significan, por qué son relevantes y como se relacionan con
investigaciones previas.

Desde el punto de vista de |a escritura cientifica, |a Discusion es la seccion
mas compleja del articulo. Requiere integrar resultados propios, literatura
previa, limitaciones metodologicas e implicaciones teoricas o aplicadas en
un discurso coherente. Por esta razon, suele ser también la seccién donde
los estudiantes presentan mayores dificultades: exceso de repeticion de
resultados, interpretaciones no justificadas o falta de una estructura clara.

La Discusidn no es un espacio libre. Responde a una logica retorica
relativamente estable. Habitualmente comienza con un recordatorio
sintético de los hallazgos principales, continla con su interpretacion y
comparacion con estudios previos, aborda las limitaciones del estudio v
finaliza conimplicacionesy lineas futuras. Esta progresion permite al lector
comprender el alcance real de los resultados sin sobreinterpretarlos.

En este contexto, la inteligencia artificial puede integrarse como una
herramienta de apoyo argumentativo y editorial. La IA puede ayudar a
organizar la Discusion, a verificar |la coherencia entre resultados e
interpretaciones y a senalar excesos o vacios argumentativos. No debe, en
ningln caso, generar interpretaciones originales ni establecer
comparaciones con literatura que el autor no haya identificado
previamente.

Prompt para la redaccion de la discusién

El siguiente prompt esta disefado para que el estudiante obtenga
orientacion estructural y retorica, no una Discusidon redactada.

ActUa como asistente de escritura cientifica.

A partir del objetivo del estudio y de los resultados ya obtenidos, guia la
organizacion de la seccion de Discusion de un articulo cientifico.

No redactes el texto final de la Discusion.
No inventes interpretaciones ni referencias.

Tu tarea es:
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— proponer una estructura I6gica de la Discusion en apartados o bloques
argumentativos;

—indicar qué tipo de contenido debe desarrollarse en cada bloque;

— sefalar como conectar los resultados con la literatura de manera
prudente;

— advertir sobre interpretaciones excesivas o no respaldadas por los datos;

— sugerir como integrar limitaciones e implicaciones sin sobrevalorar los
hallazgos.

Informacion disponible:
— Objetivo del estudio: (PEGAR OBJETIVO)
- Resultados principales (sintesis): (PEGAR RESUMEN DE RESULTADOS)

- Literatura clave ya identificada: (DESCRIBIR O ENUMERAR, SIN PEDIR QUE
LA IA LA GENERE)

Ejemnplo de respuesta esperable de Ia IA
Estructura sugerida para la Discusion
Blogque 1. Sintesis de los hallazgos principales

Se recomienda iniciar la Discusion con un breve recordatorio de los
resultados mas relevantes, formulado en términos generales y sin repetir
valores numeéricos. La redaccion debe centrarse en qué se encontro, no en
cOmo Ni por qué.

Bloque 2. Interpretacion de los resultados

En este bloque, los resultados deben interpretarse en relacion con el
objetivo del estudio. La redaccion debe ser cautelosa y evitar afirmaciones

causales si el disefio no lo permite. Conviene vincular cada interpretacion a
un resultado concreto previamente presentado.

Bloque 3. Relacidn con la literatura previa

Agui se sugiere comparar los hallazgos con estudios previos ya conocidos
por el autor. La redaccion debe destacar coincidencias y divergencias sin
forzar alineaciones. Es importante evitar introducir literatura nueva que no
esté directamente relacionada con los resultados discutidos.
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Bloque 4. Limitaciones del estudio

Este apartado debe reconocer de forma explicita las principales
limitaciones metodoldgicas o contextuales. La redaccion debe ser honesta
vy especifica, senalando como dichas limitaciones pueden afectar la
interpretacion de los resultados.

Bloque 5. Implicaciones vy lineas futuras

Finalmente, pueden senalarse implicaciones teoricas, metodoldgicas o
aplicadas, asi como posibles lineas de investigacion futura. La redaccion
debe mantenerse proporcional a la evidencia presentada vy evitar
generalizaciones amplias.

Advertencias de redaccion
— Evitar repetir resultados en detalle.
- No introducir conclusiones que no deriven directamente de los datos.

— Mantener coherencia entre objetivo, resultados vy afirmaciones
interpretativas.

- Diferenciar claramente interpretacion de especulacion.
Conclusiones

La seccion de Conclusiones cumple |a funcién de cerrar el articulo mediante
una sintesis clara vy controlada de sus aportes principales. No introduce
datos nuevos, no desarrolla argumentos extensos ni reemplaza a la
Discusion. Su proposito es dejar al lector con una comprension precisa de
qué aporta el estudio y cuales son sus alcances reales.

Desde el punto de vista de la escritura cientifica, las Conclusiones requieren
un alto nivel de disciplina textual. Deben derivarse directamente del
objetivo del estudio vy de los resultados presentados, sin ampliarlos ni
reinterpretarlos. En esta seccion, el riesgo mas frecuente es Ia
sobregeneralizacion: extrapolar mas alla de los datos o introducir
afirmaciones que no han sido desarrolladas previamente.

La extension de las Conclusiones suele ser breve. En muchos articulos se
limitan a uno o dos parrafos, y en otros se presentan como una seccion final
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concisa. Lo esencial no eslalongitud, sino a3 precision: cada frase debe estar
justificada por el contenido del articulo.

En este contexto, la inteligencia artificial puede utilizarse como una
herramienta de apoyo sintético vy de control editorial. La IA puede ayudar a
identificar qué elementos deben incluirse en las Conclusiones, a verificar su
coherencia con el objetivo vy los resultados, vy a evitar repeticiones
innecesarias de la Discusion. No debe, en ningun caso, formular
conclusiones que el autor no haya sustentado previamente.

Prompt para conclusiones

El siguiente prompt esta disefiado para que el estudiante obtenga
orientacion sobre qué decir y como decirlo, sin delegar |a escritura final.

ActUa como asistente de escritura cientifica.

A partir del objetivo del estudio, los resultados principales v la Discusion ya
elaborada, guia la formulacion de la seccion de Conclusiones de un articulo
cientifico.

No redactes el texto final de las Conclusiones.

No introduzcas informacién nueva ni afirmaciones que no estén
respaldadas por los resultados.

Tu tarea es:

—indicar qué ideas clave deben incluirse en las Conclusiones;

— sugerir como sintetizar los aportes del estudio sin repetir Ia Discusion;
- sefalar qué tipo de afirmaciones deben evitarse;

— orientar la redaccién hacia un cierre claro y proporcionado al alcance del
estudio.

Informacion disponible:
- Objetivo del estudio: (PEGAR OBJETIVO)]
- Resultados principales (sintesis): (PEGAR SINTESIS)

- Alcances v limitaciones ya discutidos: [RESUMEN BREVE]

90



Referencias y verificacion de citas (como usar gestores bibliograficos vy
comprobar veracidad)

Versionado, control de cambios y metadatos para la sumision
Ejemnplo de respuesta esperable de la IA
Orientacion general para las Conclusiones

Las Conclusiones deberian organizarse en uno o dos parrafos breves,
centrados exclusivamente en los aportes del estudio.

Elemento 1. Retorno al objetivo del estudio

Se recomienda iniciar retomando el objetivo planteado en Ia Introduccion,
reformulado de manera sintética. La redaccion debe dejar claro que las
conclusiones responden directamente a ese objetivo.

Elemento 2. Sintesis de los principales hallazgos

A continuacion, deben resumirse los hallazgos mas relevantes en términos
generales, sin mencionar valores numeéricos ni repetir descripciones
detalladas de los Resultados. La redaccion debe centrarse en qué se aporta,
no en como se obtuvo.

Elemento 3. Alcance de las conclusiones

Conviene delimitar explicitamente el alcance de las conclusiones, en
coherencia con las limitaciones ya sefaladas. Esto refuerza la credibilidad
del estudio y evita generalizaciones excesivas.

Elemento 4. Proyeccion final (opcional)

Si se incluyen implicaciones o lineas futuras, estas deben formularse de
manera prudente yy concisa, sin abrir nuevas discusiones ni introducir temas
no tratados previamente.

Advertencias de redaccion
— No repetir parrafos de la Discusion.

- No introducir recomendaciones que no se desprendan directamente de
los resultados.

- Evitar afirmaciones categdricas o universales.

- Mantener coherencia terminolégica con el resto del articulo.
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Revision final del manuscrito

La revision final de un articulo cientifico no es una tarea menor ni
puramente mecanica. Mas alla de la correccion ortografica, implica verificar
que el texto sea coherente consigo mismo, que No repita innecesariamente
ideas ya expresadas y que mantenga una linea tematica clara desde la
Introducciéon hasta las Conclusiones. En muchos manuscritos,
especialmente en los escritos por estudiantes, los problemas mas
frecuentes no son conceptuales, sino textuales: frases redundantes,
cambios de enfoque no justificados o inconsistencias terminologicas.

Desde el punto de vista de la escritura académica, esta etapa corresponde
a unarevision editorial, no a una reescritura. El contenido cientifico ya esta
definido; lo que se evalla es como ese contenido esta expresado. Aqui la
inteligencia artificial puede integrarse de manera particularmente eficaz,
siempre que se utilice como herramienta de diagndstico y apoyo, no como
corrector automatico sin supervision.

La IA puede ayudar a detectar errores ortograficos y gramaticales, sefnalar
repeticiones innecesarias de ideas vy evaluar la congruencia tematica del
texto. Sin embargo, no debe modificar directamente el manuscrito sin
intervencion del autor. La decision final sobre qué corregir, qué eliminar y
qué mantener corresponde siempre al investigador.

Prompt para la revision de ortografica y coherencia

El siguiente prompt permite utilizar Ia IA como revisor editorial asistido,
enfocado en identificar problemas y sugerir mejoras, sin reescribir el texto
de manera auténoma.

Actla como asistente de revision editorial académica.

Analiza el siguiente texto correspondiente a un articulo cientifico ya
redactado.

No reescribas el texto completo ni cambies el contenido cientifico.
Tu tarea es:
—identificar errores ortograficos y gramaticales relevantes;

- senalar repeticionesinnecesarias de ideas o formulaciones muy similares;
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- evaluar la congruencia tematica entre parrafos y secciones;
- detectar cambios abruptos de enfoque o incoherencias terminologicas;

- sugerir correcciones puntuales o reformulaciones breves cuando sea
necesario.

Presenta los resultados en forma de observaciones y sugerencias, no como
un texto corregido automaticamente.

Texto a revisar: (PEGAR AQUI EL TEXTO O LA SECCION DEL ARTICULO)
Ejemnplo de respuesta esperable de Ia IA
Observaciones ortograficas y gramaticales

Se identifican errores menores de acentuaciéon y concordancia en los
parrafos 2 v 5. Se recomienda revisar el uso consistente de tiempos
verbales en |a descripcion metodologica.

Repeticion de ideas

La idea central sobre |a relevancia del tema se repite con formulaciones
similares en la Introduccién (parrafos 1 y 3). Podria mantenerse la
formulacién mas precisa vy eliminar la redundancia para mejorar la fluidez.

Congruencia tematica

El foco tematico del articulo se mantiene de manera general, pero en la
Discusion se introduce un concepto que no fue desarrollado previamente
en la Introduccion ni en los Resultados. Se sugiere revisar su pertinencia o
integrarlo de forma mas explicita en secciones anteriores.

Consistencia terminologica

Se utilizan dos términos distintos para referirse al mismo concepto a lo
largo del texto. Conviene unificar la terminologia para evitar ambigledad.

Sugerencias editoriales generales
— Reducir oraciones excesivamente largas en la Introduccion.

- Verificar que cada seccion cumpla su funciéon especifica sin solaparse con
otras.

— Revisar transiciones entre parrafos para reforzar la continuidad
argumentativa.
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